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Resumen

La visibilidad universitaria mirada desde los rankings universitarios se ha convertido
en los Ultimos afios en una medida de calidad de las universidades (Montané et al.,
2017), gracias al posicionamiento en los rankings universitarios y por consiguiente a la
visibilidad que estos generan, las universidades pueden captar una mayor cantidad de
recursos provenientes del costo de sus matriculas, convenios con otras universidades,
recursos gubernamentales entre otros. Teniendo en cuenta la importancia que tiene para
las universidades la visibilidad, el objetivo principal de esta investigacion fue el disefio
de un modelo de madurez del perfil de la visibilidad de la investigacion en
universidades colombianas. Esta investigacion se afrontd de manera analitica con un
enfoque mixto, se realizd a través del estudio de variables cualitativas y cuantitativas,
aplicando técnicas de categorizacion, y analisis estadistico correlacional usando analisis
de regresion lineal, con el software SPSS 25 version de acceso libre. Los datos a
considerar se tomaron de fuentes asociadas a la visibilidad de la investigacion , tales
como: diferentes rankings universitarios, Scimago, Scopus, portales web universitarios,
portal web del ministerio de educacioén colombiano, Minciencias , redes académicas,
redes sociales, entre otros sitios de interés, Para esta investigacion se tomé como
muestra el 100% de las universidades rankeadas en el ranking Simago Colombia, como
resultado se obtuvo el disefio de un modelo de madurez del perfil de visibilidad de la
investigacion en universidades colombianas, el cual permite a las universidades medir
sus niveles de visibilidad en cuanto a investigacion y ademas saber que estrategias debe
aplicar para poder mejorar sus niveles de visibilidad, a si mismo la oportunidad de

categorizarse en estos rankings universitarios.

Palabras clave: Ranking, Visibilidad web, Investigacion, correlacién, universidades.
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Abstract
The university visibility seen from the university rankings, has become in recent
years a quality measure of the universities (Montané et al., 2017), Due to the positioning
in the university rankings and consequently to the visibility that these generate, the
universities can capture a greater amount of resources coming from the cost of their

enrollments, agreements with other universities, government resources, among others.

Taking into account the importance of visibility for universities, the main objective of
this research was to design a maturity model of the visibility profile of scientific
research in Colombian universities. This research was analyzed analytically with a
mixed approach, it was carried out through the study of qualitative and quantitative
variables, applying categorization techniques, and correlational statistical analysis using
linear regression analysis, in the SPSS 25 free access version software. The data to be
considered were taken from sources associated with the visibility of the research, such
as: different university rankings, Scimago, Scopus, university web portals, web portal of
the Colombian Ministry of Education, Sciences, academic networks, social networks,
among other sites. Of interest, For this research, 100% of the universities ranked in the
Simago Colombia ranking were taken as a sample, as a result of the design of a maturity
model of the visibility profile of the research in Colombian universities was obtained,
which allows Universities measure their levels of visibility in terms of research and also
know what strategies to apply to improve their levels of visibility, and the opportunity

to categorize themselves in these university rankings.

Keywords: Ranking, web visibility, Research, Correlation, Universities.
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Introduccion

El &mbito universitario a nivel mundial en la actualidad a cambiado en gran medida,
la competitividad en cuanto a demostrar altos niveles de calidad en diferentes &ambitos
se ha convertido en un reto para las universidades, la necesidad por alcanzar mayores
niveles de visibilidad y por consiguiente mayor prestigio que permite mayor captacion
de recursos, es uno de los objetivos trazados dia a dia por estas, en este sentido la
investigacion y en especial la divulgacion de sus resultados se han convertido en una
forma de llegar a los mas altos niveles de posicionamiento global universitario.
De acuerdo a lo planteado anteriormente la presente investigacion tiene como objetivo
establecido disefiar un modelo de madurez del perfil de investigacion de las
universidades colombianas, que mejore la visibilidad de las misma, a través de la
mejora progresiva enmarcada en cada uno de los niveles de madurez determinados en el
modelo, los cuales permitan tener una vision clara de la situacién en la que se encuentra
la universidad en materia de visibilidad, y lo mas importante proporcionar una guia de
las estrategias que se deben realizar para lograr escalar a través de los diferente niveles
del modelo. Para el disefio del modelo, se realizo la identificacion de variables
influyentes en la categorizacion de las mejores universidades colombianas en el
Scimago Institutions Rankings, a través del analisis estadistico de las variables, para lo
cual se realizé una regresion lineal maltiple en el software SPSS 25 version de acceso
libre y SE estructurado en un modelo de madurez a través de la metodologia CMMI, el

cual fue validado a través de la aplicacion a dos universidades del grupo de referencia.
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1. Planteamiento del problema
Un mejor posicionamiento en los rankings universitarios mas representativos a nivel
mundial en materia de investigacion por parte de las universidades, trae como
consecuencia el incremento en los niveles de visibilidad, lo cual a su vez conlleva a un
aumento de la buena reputacion y prestigio de estas instituciones, en el ambito
académico e investigativo con respecto a otras instituciones homologas (Rivas-Castillo

& Velasquez, 2019).

Algunas de las ventajas que genera una buena reputacion en el &mbito universitario
son: la articulacion a redes internacionales de conocimiento, el aumento significativo de
la demanda de estudiantes en sus programas, mayor empleabilidad de sus egresados,
aumento en la inversion econdmica en universidades pablicas, y articulacion con el

sector empresarial (Améstica-Rivas & King-Dominguez, 2017).

Por otra parte, es importante resaltar que en la actualidad la web se ha convertido en el
medio principal de divulgacion de informacion, por lo que cobra gran importancia en la
medicion de la visibilidad web especialmente en la investigacion (Mas-Bleda &

Aguillo, 2016).

La visibilidad web de la investigacion universitaria se ha medido en los ultimos afios a
través de los rankings de posicionamiento universitario, los cuales son herramientas que
muestran una clasificacion de las universidades en cuanto a calidad académica e

investigativa (Montané et al., 2017).

En la actualidad existen mas de 10 ranking académicos mundialmente reconocidos entre
los cuales se destacan: el Academic Ranking of World Universities (también

denominado Ranking de Shanghai), ranking QS y el Ranking web de universidades.
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En la actualidad las universidades que lideran este tipo de rankings son universidades de
Estados Unidos, Reino Unido, Suiza, Singapur, Japon y China, La posicion de las
universidades colombianas en estos rankings, no ha sido las mejores (Viloria et al.,

2016).

De las 543 universidades colombianas que aparecen en la base de datos del ministerio
de educacion (SNIES - Sistemas Informacion, 2018), solo estan presentes en el ranking
QS Latinoamérica 53 universidades, de las cuales solo 2 (Universidad de los Andes,
Universidad Nacional de Colombia) se encuentran ubicadas en el top 10 y 12 se
encuentran en el top 100 (Universidad de los Andes, Universidad Nacional de
Colombia, Universidad de Antioquia, Pontificia Universidad Javeriana, Universidad del
Rosario, Universidad del Valle, Universidad EAFIT, Universidad de la Sabana,
Universidad Pontificia Bolivariana, Universidad Industrial de Santander - UIS,
Universidad del Norte, Universidad Externado de Colombia), lo que nos muestra que
solo el 9,7% de las universidades colombianas se encuentran categorizadas en este
ranking, y el 2% se encuentran en el top 100 del mismo (QS World University Rankings
| Universidades Superiores, 2018).

También, podemos observar que en ranking webometrics Latinoamérica, de todas las
universidades colombianas solo se encuentra 7 ranqueadas en el top 100 (Universidad
Nacional de Colombia, Universidad de los Andes, Universidad de Antioguia, Pontificia
Universidad Javeriana, Universidad del Rosario, Universidad Antonio Narifio y la
Universidad ICESI), lo cual representa el 1,2% de la universidad colombiana (Ranking
Web de Universidades, 2019). Por otra parte, en el Scimago Institutions Rankings, solo
se encuentran ranqueadas 34 lo que representa el 6,2% de todas universidades

colombianas (Scimago Journal &amp; Country Rank, 2019).
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Las anteriores cifras evidencian la dificultad de las universidades colombianas de
posicionarse en este tipo de rankings, lo que conlleva a las misma a tener poco
reconocimiento, esto vislumbra la necesidad que existe dentro de la universidad para
identificar las acciones mas influyentes o menos influyentes en cuanto a

posicionamiento en rankings internacionales o visibilidad web.

Las universidades colombianas en su gran mayoria adquieren los recursos que necesitan
para su funcionamiento por concepto de matriculas de sus estudiantes, sin embargo, en
los ultimos afios se ha incrementado la tendencia de captar recursos a través de la
investigacion, para lo cual deben realizar estrategias que le permitan alcanzar una mayor
visibilidad y por consiguiente prestigio, de ahi nace la necesidad de tener una

herramienta que permita alcanzar este objetivo.

De acuerdo con el anterior planteamiento, surge el siguiente interrogante ; COmo
mejorar la capacidad de la visibilidad de la investigacion de las universidades

colombianas a partir de variables asociadas al posicionamiento en los rankings web?
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2. Justificacion
La dinamica global de las universidades actualmente esta enmarcada en una
competencia constante, en la cual el prestigio y la reputacion universitaria son el
referente a alcanzar. En la actualidad no basta con hacer lo que realizan las otras
universidades, ahora se trata de crear ventajas competitivas, poner en marcha estrategias
que permitan a las universidades tener un factor diferenciador frente a otras

instituciones (Vazquez, 2015).

La visibilidad de la investigacion de las universidades es un aspecto clave en el
prestigio de estas, pues este incide en el posicionamiento de las universidades en los
Rankings mas prestigiosos internacionalmente. Los cuales cobran cada vez mas fuerza
en el &mbito universitario, pues estos se han convertido en una herramienta de
categorizacion de las universidades, Tales mediciones proporcionan una vision global
en cuanto a calidad, productividad y rendimiento de estas instituciones y tiene un

impacto considerable sobre ellas (Vazquez, 2015).

Como se menciona anteriormente la posicion de las universidades en estos rankings
genera prestigio y buena reputacion, lo que trae consigo ventajas competitivas e
innumerables beneficios tales como el aumento de la demanda de sus programas
académicos, la fijacion de precios de sus matriculas, la obtencién de recursos en el caso
de la universidades publicas, entre otros; lo que impulsa a las universidades a realizar
acciones que les permitan entrar y categorizarse en dichos rankings (Ameéstica et al.,

2014).

Teniendo en cuenta la importancia que tiene para las universidades la visibilidad de la
investigacion, se considera pertinente este trabajo debido a que, a través de la

implementacion del modelo de madurez del perfil de visibilidad de la investigacion en
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universidades colombianas, estas podran adquirir ventajas competitivas con respecto a
otras universidades, ademas de realizar aportes a la comunidad educativa en los

siguientes aspectos:

e Tecnoldgico: Elaporte tecnoldgico de este proyecto consiste en el disefio de
una novedosa herramienta que permita diagnosticar el estado de la visibilidad de
la investigacion universitaria Latinoamericana y a su vez la eficiencia de las
acciones implementadas por estas, lo que trae consigo eficiencia econémica.

e Desarrollo social: Es una realidad que el avance de la ciencia y la tecnologia es
un aspecto significativo en el desarrollo social y econdémico de los paises y los
desarrollos tecnoldgicos provenientes de las universidades son ejemplo de ello
(Nufiez & Garcia, 2017). El uso del modelo de madurez desarrollado permitira
evaluar y mejorar la calidad y visibilidad cientifica Universitaria, y a su vez
mejorar en la calidad de vida de la sociedad en general.

e Calidad educativa: La medicion de la calidad de las universidades, desde una
vision globalizadora, a partir de los recursos invertidos, acciones ejecutadas y
resultado de las mismas se ha realizado tradicionalmente a partir de 3
evaluaciones, la primera evaluacion institucional, en segundo lugar, la
acreditacion y por ultimo los rankings universitarios (Rivas-Castillo &
Velasquez, 2019). De acuerdo con lo anterior, el disefio del modelo de madurez
evaluara y mejorara la calidad de la investigacion y educacion universitaria, ya
que apunta obtener mejores resultados en el posicionamiento de las

universidades en dichos rankings universitarios.
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3. Objetivos

3.1. Objetivo General

Disefiar un modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion en

universidades colombianas.

3.2. Objetivos Especificos

Diagnosticar los mecanismos de evaluacion de la visibilidad web de
universidades colombianas.

Diseniar indicadores de visibilidad web de la investigacion cientifica en
universidades colombianas.

Identificar perfiles de visibilidad web de la investigacion cientifica en
universidades colombianas.

Disenfar niveles de capacidad para evaluar la madurez de la visibilidad web
de la investigacion en universidades colombianas.

Validar el modelo de madurez propuesto.
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4. Aspectos metodologicos

Considerando el objetivo general del presente proyecto de investigacion respecto
a realizar un Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion en
universidades colombianas, se plante6 una investigacion con un enfoque mixto,
debido a que en la investigacion se preciso el analisis de variables cualitativas y
cuantitativas influyentes en la visibilidad web de las universidades colombianas,
para lo cual se plantearon 5 fases alineadas a los objetivos especificos del proyecto y
que agrupan una serie de actividades tendientes a la ejecucién exitosa del proyecto,

las cuales se describen en la tabla 1. (Hernandez- Sampieri et al., 2014).

4.1.Diagnosticar los mecanismos de evaluacion actuales de la visibilidad en
universidades colombianas.
4.1.1. Revisar la literatura relacionada con la evaluacion de la produccion cientifica

en universidades.

Se realizd una revision sistematica de la literatura en la cual se identificaron criterios
de evaluacién de produccion cientifica de universidades colombianas, obteniendo
clusters de variables que engloban distintas dimensiones de la misma, tales como
variables asociadas a productos de investigacion, grupos de investigacion,
investigadores universitarios, presencia en redes academicas, presencia de documentos
web, entre otros, a su vez, de cada una de las variables enunciadas se identificaron una

serie de indicadores de visibilidad los cuales se describen en el anexo 1.
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Tabla 1

Disefio metodoldgico

OBJETIVOS ESPECIFICOS

ACTIVIDADES

1. Diagnosticar los mecanismos de
evaluacion actuales de la visibilidad en
universidades colombianas.

2. Disefar indicadores transversales a la

madurez de la visibilidad de Ia
investigacion en universidades
colombianas.

3. Identificar perfiles de visibilidad web

de la

investigacion cientifica en
universidades colombianas.

4. Disefiar indicadores transversales a la
madurez de la visibilidad del perfil de la
investigacion en universidades
colombianas.

5. Validacion del modelo de madurez del
perfil de visibilidad de la investigacion en
universidades colombianas.

1.1. Revisar la literatura relacionada con la evaluacion de la produccion cientifica en

universidades

1.2. Revisar los indicadores de evaluacién de rankings reconocidos en visibilidad de la

investigacion: SIR, Webometrics y SIRIBER.

2.1. Identificar las variables asociadas a la visibilidad de la investigacion en términos de la

produccién cientifica, investigadores y de la institucion, tanto en el portal de las

instituciones universitarias colombianas como en la web.

2.2. y Operacionaliz las variables asociada a la visibilida web anteriorment
Describi ~ ar s d e

;

identificadas.

3.1. Disefiar y evaluar los instrumentos de recoleccion de datos.
3.2. Seleccionar la muestra de universidades para el estudio.
3.3. Recopilar datos.

3.4. Analizar los datos recopilados.

3.5. ldentificar las variables representativas en el perfil de visibilidad en funcion de los datos
analizados.

4.1. Identificar los niveles de capacidad de visibilidad de la investigacion.

4.2. Disefiar los niveles de capacidad.
4.3. Caracterizar los niveles de madurez.

5.1. Aplicar el modelo de madurez a un caso de estudio, especificamente a una universidad
de la ciudad de Barranquilla.

5.2. Redaccion y entrega del proyecto final.

Nota: elaboracion propia

21
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4.1.2. Revisar los indicadores de evaluacidn de rankings reconocidos en visibilidad

de la investigacion.

Se realizd una revisidn de los rankings universitarios asociados a las investigacion y
visibilidad de estas, tales como SIR, Webometrics y SIRIBER, de los cuales se
identificaron indicadores relevantes para la visibilidad de la investigacion de las

universidades colombianas.

4.2.Disefiar indicadores transversales a la madurez de la visibilidad de la
investigacion en universidades colombianas.
4.2.1. ldentificar las variables asociadas a la visibilidad de la investigacion.

Se identificaron variables de la visibilidad de investigacion en términos de la
produccidn cientifica, investigadores y de la institucion, tanto en el portal de las
instituciones universitarias colombianas como en la web, para ellos se tomaron fuentes
tales como, paginas web de universidades colombianas, pagina web oficial del
ministerio de ciencia, tecnologia e innovacién colombiano (Minciencias), Buscadores

académicos, redes sociales y académicas, entre otras. Ver Anexo 2.

4.2.2. Describir y operacionalizar las variables

En esta actividad se describieron y operacionalizaron las variables asociadas a la
visibilidad web, identificadas a través de una matriz de operacionalizacion en la cual
se anexa la informacion relevante de cada una de las variables, dicha matriz contiene,
nombre, sigla, definicién conceptual, definicién operacional, dimensiones, y fuente

(Ver anexo 2).
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4.3.1dentificar perfiles de visibilidad web de la investigacion cientifica en

universidades colombianas.

4.3.1. Disefiar y evaluar los instrumentos de recoleccion de datos.

Se disefiaron 4 fichas de recoleccion las cuales agrupan los indicadores de
visibilidad de acuerdo con criterios tales como: fuente de informacion, afinidad y
facilidad de busqueda, dado los siguientes nombres para cada una de las fichas (ver
anexo 3,4y 5).

4.3.1.1. Ficha de observacién de datos de investigacion de las paginas web

institucionales (FICHA OBSER PAG UNIV).

En esta ficha se recolect6 la informacion de todos los iniciadores que tenian como
fuente principal las paginas web oficiales de las universidades colombianas, los datos
tomados fueron de tipo dicotdmico, se precisé ausencia o presencia de 5 grupos de
variables relacionadas con la visibilidad del sitio en cada una de las universidades
seleccionadas para el estudio, a continuacion, se muestra cada grupo con sus respectivas

variables:

%

¢ Productos de investigacion

Conformado por las variables articulos de investigacion, notas cientificas, libros
resultados de investigacion, variedades vegetales, nuevas razas de animales y
poblaciones mejoradas de razas pecuarias, obras o productos de investigacion - creacion

en artes, arquitectura y disefio.

¢ Grupo de investigacion
Conformado por las variables niUmero de grupos de investigacion, enlace que
direccione a cada uno de los grupos de investigacion en la pagina web oficial de la

universidad, enlace que direccione a cada uno de los grupos de investigacion en la
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pagina oficial de Minciencias, descripcion del grupo de investigacion y los objetivos del

grupo de investigacion.

¢ Perfil del investigador
Conformado por las variables Perfil institucional de investigador en la pagina web,
nombre de cada investigador en la pagina web, curriculum vitae de cada investigador en
la pagina web, publicaciones de cada investigador en la pagina web, los grupos de
investigacion asociados a cada investigador en la pagina web, los proyectos de
investigacion asociados de cada investigador en la pagina web y datos de contacto de

cada investigador en la pagina web.

¢ Repositorio institucional
Conformado por las variables dicotdmicas de ausencia o presencia de repositorio
institucional, trabajos de grado actualizados en el repositorio, y articulos cientificos

actualizados en el repositorio.

¢ Presencia en la web
Conformado por las variables dicotomicas de ausencia o presencia del enlace de
Twitter en la pagina institucional, enlace de Facebook en la pagina web, enlace de
Instagram en la pagina web, enlace de LinkedIn en la pagina web, y enlace de YouTube

en la pagina web.

¢ Fichas de observacion pagina web oficial del ministerio de ciencia, tecnologia e

innovacién de Colombia (FICHA OBSER-MINC)

En esta ficha se recolectd la informacion de todos los indicadores que tenian como

fuente principal la pagina web oficial del ministerio de ciencia, tecnologia e innovacion
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de Colombia (Minciencias), la informacion recopilada en esta ficha es de caracter

numerico y se agruparon las variables en las 3 categorias siguientes:

¢ Productos resultados de actividades de generacién de nuevo conocimiento.
Contiene articulos de investigacion, notas cientificas, libros resultados de
investigacion, variedades vegetales, nuevas razas de animales y poblaciones mejoradas
de razas pecuarias, obras o productos de investigacién - creacion en artes, arquitectura 'y

disefo.

¢ Grupos de investigacion

Cantidad de grupos de investigacion de la universidad, cantidad de grupos de
investigacion de la universidad categorizados en Minciencias, cantidad de grupos de
investigacion de la universidad categorizados en Minciencias en Al, cantidad de
grupos de investigacion de la universidad categorizados en Minciencias en A, cantidad
de grupos de investigacion de la universidad categorizados en Minciencias en B,
cantidad de grupos de investigacion de la universidad categorizados en Minciencias en
C, y cantidad de grupos de investigacion de la universidad no categorizados en

Minciencias.

¢ Perfil del investigador
Cantidad de perfiles de investigadores asociados a la universidad en Minciencias,
cantidad de investigadores categorizados en Minciencias como junior, cantidad de

investigadores categorizados en Minciencias como asociado, cantidad de investigadores
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categorizados en Minciencias como senior y la cantidad de investigadores categorizados

en Minciencias como emérito.

4.3.1.2. Ficha de observacion de la pagina web oficial del buscador Google Scholar

(FICHA OBSER GSH).

En esta ficha se recolect6 la informacion de todos los indicadores que tenian como
fuente principal la pagina de Google Académico, la informacidn recopilada en esta ficha
es de caracter numeérico y esta conformada por las siguientes variables: Cantidad de
documentos en Google Scholar, cantidad de articulos de las revistas visibles en Google
Scholar, cantidad de documentos del repositorio visibles desde Google Scholar,
cantidad de documentos del repositorio visibles desde Google Scholar, cantidad de
citaciones en Google Scholar (perfiles 11 -15) y promedio indice h Google Scholar

(perfiles 11 -15).

4.3.1.3. Ficha de observacion de fuentes asociadas a la visibilidad de la

investigacion en la web (FICHA APLIC WEB).

En esta ficha se recolect6 la informacion de iniciadores asociados a la visibilidad
web de distintas fuentes externas, la informacidn recopilada en esta ficha es de caracter
numérico y esta conformada por las siguientes variables: Cantidad de documentos por
afiliacion en Scopus, cantidad perfiles de la universidad en Scopus, cantidad de
citaciones por universidad segun el ranking de transparencia 2019, posicién en el
ranking de Colombia en el Scimago institutions rankings 2019, posicién en el ranking
de Colombia en el ranking web de universidades 2019, posicion en el ranking de
Colombia en ranking QS 2019, posicion en el ranking de Colombia en el ranking

shangai 2019, cantidad de perfiles de la universidad en Researchgate, puntuacién total
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de la universidad en Researchgate, cantidad de documentos de la universidad en
Researchgate, cantidad de miembros de la universidad en Researchgate, total articulos
de la universidad publicados en Scopus, cantidad de patentes obtenidas por la
universidad, porcentaje de publicaciones de acceso abierto de la universidad, impacto

normalizado de la universidad y cantidad de articulos de alto impacto de la universidad
(Q1).

Estas fichas de observacion fueron validadas por expertos en el area de la visibilidad
web, formulacién e identificacion de indicadores y construccion de instrumentos de
recoleccion de datos, los cuales hicieron una serie de sugerencias con el fin de

garantizar el cumplimento de los objetivos de la investigacion, ver anexo 6.

4.3.2. Seleccion de la muestra de universidades para el estudio.

La poblacion es definida como el conjunto de todos los casos que concuerdan con
determinadas especificaciones (Hernandez- Sampieri et al., 2014). En este caso, se
define como poblacion todas las universidades colombianas que se destacan por su
produccidn cientifica. Para determinar el tamafio de la poblacion se tomé como
referencia el reporte publicado por el Ranking Internacional SIR Scimago de las
universidades colombianas para el afio 2019 (Scimago, 2019), encontrandose un total de
31 universidades reconocidas por su excelencia en investigacion, y de las cuales se
observaron las caracteristicas de visibilidad de su investigacion para el disefio del
modelo propuesto. Respecto a la muestra, se considera un censo, puesto se tomaron las

31 universidades que conforman la poblacién.
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De las 543 universidades colombianas registradas en la pagina web oficial del
ministerio de educacion colombiano, se tomo el total de las universidades colombianas

en el Scimago Institutions Rankings 2019, para un total de 31 universidades a estudiar.

4.3.3. Recopilacién de datos.
La recopilacion de los datos se fundamento en las variables que representan la

visibilidad web de la investigacion de las universidades.

Se realizé la recoleccién de datos en cada una de las fichas de recoleccion disefiadas,
teniendo en cuenta al tomar la informacién de un indicador para cada una de las
universidades la misma fecha, culminada la recoleccion de datos se realizd un proceso

de depuracion e identificacion de datos atipicos. Ver anexo 10.

4.3.4. Analizar los datos recopilados.

A partir de las variables recolectadas en la etapa anterior, se disefian tres (3)
categorias de la visibilidad de la investigacion cientifica, las cuales a su vez estan
contenidas por indicadores de visibilidad relacionados con: los investigadores,
productos de investigacion y la universidad propiamente dicha. La validacion de los
indicadores se realiz6 a través de la observacion de factores con un andlisis estadistico

utilizando el software SPSS 25 version de acceso libre.

Se estructuraron estas categorias de variables para ser recopiladas tanto en la web de la
universidad como fuera de esta, dando lugar a dos dimensiones: a) Visibilidad en la

pagina web Institucional, b) Visibilidad en la Web.



MODELO DE MADUREZ DEL PERFIL DE VISIBILIDAD WEB 29

4.3.5. ldentificar las variables representativas en el perfil de visibilidad en funcion
de los datos analizados.
De acuerdo con los resultados obtenidos en el analisis de los datos se
identificaron las variables mas representativas y que inciden de manera
directa en la visibilidad web de las universidades colombianas del grupo de
referencia escogido.

4.4.Disefar indicadores transversales a la madurez de la visibilidad del perfil de la

investigacion en universidades colombianas.

4.4.1. ldentificar los niveles de capacidad de visibilidad de la investigacion.

En esta etapa se identificd el Modelo CMMI (Capability Maturity Model
Integration) como el modelo a utilizar en este Proyecto, el cual esta conformado por 5
niveles de capacidad, desde el nivel 1 o inicial hasta llegar al nivel 5 u optimizado, a su
vez se disefiaron los niveles de capacidad teniendo en cuenta cada una de las
dimensiones anteriormente definidas y la puntuacion que obtuvo cada una de ellas en el

andlisis estadistico realizado (Bertolli et al., 2017).

4.4.2. Disefiar los niveles de capacidad.

Para disefiar los niveles de capacidad se tomé como referencia el modelo CMMI,
en el cual se tienen 5 niveles de capacidad, en los cuales se tuvieron en cuenta los
indicadores mas influyentes en la visibilidad de las universidades colombianas, segun
el analisis estadistico realizado, estos niveles de capacidad estan comprendidos en una
escala porcentual de 0 a 100.

4.4.3. Caracterizar los niveles de madurez.

Para la caracterizacion de los niveles de madurez, se tuvo en cuenta el nivel de
presencia de los indicadores resultantes de analisis estadistico, en cada uno de los

niveles de madurez de las universidades de referencia.
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4.5.Validacion del modelo de madurez del perfil de visibilidad de la investigacion
en universidades colombianas.
45.1. Aplicar el modelo de madurez a un caso de estudio, especificamente a una

universidad de la ciudad de Barranquilla.

En esta fase se aplico el modelo de madurez disefiado a la Universidad de la Costa, con
el fin de contrastar los resultados de la aplicacién y el posicionamiento con el
posicionamiento de esta en Scimago Institutions Rankin, lo cual permiti6 validar la

funcionalidad y veracidad del modelo.

4.5.2. Redaccién y entrega del proyecto final
Se realizo la redaccion y posterior entrega del documento final, para la evaluacion por

parte de los evaluadores del proyecto.

4.6.Métodos utilizados para el analisis de datos
A continuacidn, se describe cada uno de los métodos utilizados para el analisis de los

datos recopilados.

4.6.1. Ponderacion de factores
La ponderacion de factores consiste en asignar una valoracion especifica a factores
que seran evaluados posteriormente, el proceso de la ponderacion de las variables e
indicadores que hacen parte de la dimension de la visibilidad de la pagina web
Institucional, se realizd a través de una ponderacion de factores por convenio en la cual
se determinaron los porcentajes de valoracion para cada variable teniendo en cuenta la
importancia dada a cada uno de ellas por las 31 mejores universidades colombiana

segun el Scimago Institutions Ranking, las cuales se obtuvieron a través del calcul6 de
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la frecuencia relativa de la presencia de cada una de las variables en las paginas web
oficiales de cada una de estas universidades. (Gonzélez et al., 2016; Palacios, 2002),

este método se explica ampliamente el Marco tedrico de este documento.

4.6.2. Regresion lineal Multiple

La dimension de la visibilidad en la Web del modelo se determiné a través de un
analisis de regresion lineal multiple realizado en el software SPSS 25 version libre, esta
técnica estadistica permite estudiar la relacion que existe entre variables en una amplia
variedad de situaciones, la cual es ampliamente descrita en el marco tedrico de este
documento, en este aparte se realizd un analisis de correlacion de Pearson en el cual se
idéntico la variable dependiente del modelo, posteriormente a traves de la regresion se
identificaron las variables independientes mas influyentes en esta variable, teniendo en
cuenta la significancia de cada una de cada una de ellas, como resultado del modelo se
obtiene los coeficientes estandarizados del modelo y finalmente la ecuacion la ecuacién

del modelo de regresion (Vila Bafios et al., 2019).
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5. Marco tedrico — Conceptual

5.1.Visibilidad universitaria
Una de las funciones principales de las instituciones de educacién superior en el
mundo es la generacion de conocimiento a través de la investigacion en las distintas
areas del conocimiento, lo que impulsa en gran medida el desarrollo de los paises,
debido a que disminuye considerablemente los indices de ignorancia, genera la
capacidad de resolucion de problemas, y la formacion de recurso humano altamente

creativo e innovador (Henriquez-Guajardo et al., 2018).

La investigacion esta asociada a la generacion de nuevo conocimiento y a la aplicacion
de estos, encaminados a solucionar problemas de la humanidad, suplir necesidades y
plantear nuevos interrogantes cientificos, que den pie a otras investigaciones y
desarrollos futuros. La gestion de la investigacion en las universidades generalmente se

vincula a ciertos factores que son claves: recursos, procesos y resultados (Marin, 2013).

A groso modo se evidencia la existencia de varias etapas en el proceso de la
investigacion: revision bibliografica del tema a abordar, planificacion de actividades, y
ejecucion y publicacion de resultados, siendo esta Ultima etapa de gran importancia,
debido a la contribucion que hace el investigador a la comunidad cientifica, como

actividad de apropiacién social del conocimiento (Hawking & Sellitto, 2015).

La visibilidad de la investigacidn en universidades se hace a través de la divulgacién de
los resultados obtenidos a partir de las investigaciones asociadas a indicadores de
produccidn cientifica, a través de la publicacion de articulos y ponencias en sistemas de
indexacion, redes globales de conocimiento e indices de citacion prestigiosos, entre

otros. La visibilidad es hoy en dia un relevante indicador de posicionamiento en
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materia de calidad en el &mbito investigativo, lo cual impacta positivamente al prestigio

de las instituciones, segun lo planteado por (Paz, 2019).

En la actualidad la medicion de la visibilidad de la investigacion se encuentra
estrechamente ligada a los rankings de posicionamiento web, los cuales son
considerados una medida de calidad, estos son creados con la combinacion de
indicadores de caracter objetivo y otras de caracter subjetivos. Estos instrumentos de
medicion de excelencia investigativa y educativa nacieron hace mas de un siglo en
estados unidos, tienen antecedentes del afo 1910 cuando el psicologo James McKeen
Cattel sostuvo la idea de clasificar instituciones basandose en alguna apreciacion de su
calidad. En sus inicios los rankings combinaban variables bibliograficas con otras
variables estrechamente ligadas a la excelencia, como lo eran la obtencion un premio
nobel (por parte de los investigadores) y el indice de citacion de autores, entro otras

variables (Aguillo, 2012).

Entre los rankings mas representativo en la actualidad se encuentran: QS, ARWU,
SCImago Institutions Ranking. Algunos de estos rankings asocian sus resultados al
estudio de variables cuantitativas de la produccion universitaria, mientras otros se
enfocan en variables mas subjetivas como el prestigio y reputacion, entre otras
(Montané et al., 2017). Otro ranking que ha ganado gran importancia en los Gltimos
afios es el Ranking web de las universidades (anteriormente mencionado) y también
conocido como webometrics el cual se diferencia principalmente de otros rankings
por tener en cuenta para su medicion datos cibermétricos de las paginas web de las
universidades (Aguillo, 2012), A continuacion, se analiza con mas detalle de cada

uno de estos rankings.
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5.1.1. QS World University Rankings
Este ranking obtiene su categorizacion a grandes rasgos a partir del estudio de las
universidades en tres (3) dimensiones, los cuales son: prestito académico, calidad en la
ensefianza y produccion cientifica, medidos a través de una serie de indicadores de
calidad, los cuales son: reputacion para las empresas, ratio de profesores por alumno
matriculado, nimero de citas de cada profesor, internacionalidad del alumnado e

Internacionalidad de los profesores, entre otras (Alfaro, 2015).

METODOLOGIA: analiza y compara los datos
de mas de 4287 instituciones de educacion
superior de todo el mundo y ofrece datos de
las 900 mejores universidades.

Intelligence Unit es el centro independiente
que procesa las encuestas y datos, ademas
se someten a auditorias externas IREG para
garantizar la transparencia del proceso.
Fuente bibliografica Base de Datos Scopus.

hitp://www.iu.gs.com/university-rankings/

OBJETIVO: se creé por la empresa QS
Quacquarelli Symonds con sede en Londres y
ofras ciudades de diferentes continentes como
red profesional internacional del mundo de los
negocios que analiza el posicionamiento de la
educacion superior.

Actualizacién:
Anual

Fecha de inicio:
Desde 2004-

WORLD ENTIDAD
UNIVERSITY Quacquarelli Symonds
~— RANKINGS
QS World University Rankings URL
QSWUR http://www topuniversities. com/university-
rankings
INTERNACIONAL INDICADORES: las universidades que forman
parte de QS Star que mide los factores de
IDIOMAS: inglés excelencia de las mejores:

Investigacion

Ensefanza

Internacionalizacién
Instalaciones

Aprendizaje en linea /Distancia
Innovacién

Arte y cultura

Inclusion

Reputacion empleador

Relacién Facultad n°® de estudiantes
N° de citas por Facultad

N° de citas por articulo

N° de documentos por Facultad
N° de estudiantes internacionales
N° de estudiantes de intercambio
Personal con doctorado

Impacto de la web

QS World University Rankings

QS World University Ranking por tema
QS Word University Ranking por Facultad
QS World University Ranking por Region
QS Best Students ciudades

QS Top50 under 50

Figura 1: Resumen del ranking QS tomado de (Alfaro, 2015)
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5.1.2. ARWU Academic Ranking of World Universities

ARWU es considerado el primer comparativo de universidades a nivel mundial, fue

creado y publicado por primera vez por Center for World-Class Universities de la

Escuela Superior de Educacion de la Universidad Jiao Tongde Shanghéi de China en el

afio 2003 y desde ese momento ha sido el ranking mas utilizado en todo el mundo y en

su lista de clasificacion contiene mas de 500 universidades a nivel mundial (Montané et

al., 2017).

" m % ACADEMIC
§ % RANKING OF ENTIDAD
Z s WORLD Universidad Jiao Tong de Shanghai

% UNIVERSITIES

Academic Ranking of World Universities

ARWU URL

(Ranking de Shanghai) http://www.shanghairanking.com/es/index.html
INTERNACIONAL NDICADORES: utiliza 6 indicadores objetivos.
IDIOMAS: Inglés, arabe, francés, aleman, e N° de alumnos y profesores que han
chino, japonés, coreano, portugués, ruso y ganado el premio Nobel y medallas Fields
espafiol * N°de investigadores altamente citados

e N° de articulos publicados en las revistas
METODOLOGIA: analiza 1200 universidades Science y Nature en los Ultimos 10 afios.
al afo y publica los datos de las 500 mejores e N° de articulos indexados en Social
del mundo. Es una metodologia sélida, estable Citation Index Expanded (SCIE).
y transparente. e N° de articulos indexados en Social
Science Citation Index (SSCI)

http:/, hanghairanking.com/es/ARWU-

* Rendimiento per capita en funciéon del

Methodology-2015.html tamafio de la institucion.

OBJETIVO: se cred para analizar | ARWU 2015, [desde 2003-]

posicionamiento de la educacion superior en ARWU FIELD [desde 2007], cinco 4reas de

China. Hoy en dia es uno de los principales | conocimiento: Ciencias Naturales y Matematicas;

rankings del mundo. Ingenieria, Tecnologia y Ciencias de |la
Computacién; Ciencias de la Vida y Agricultura;
Medicina Clinica y Farmacia; Ciencias Sociales.

Fecha de inicio: Actualizacion: ARWU SUBJECT [desde 2009), por disciplinas o

Desde 2003- Anual materias: Matematicas; Fisica; Quimica; Ciencias
de la Computacién; Economia/Negocios.

Figura 2: Resumen del ranking ARWU tomado de (Alfaro, 2015).
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5.1.3.

Este ranking fue creado en el afio 2009 y categoriza a mas de 2.833 universidades a

nivel mundial, los indicadores que utiliza para el analisis y posterior categorizacion de

Scimago Institutions Ranking

las universidades son: produccion total de documentos, citas por publicacion,

colaboracion internacional entre investigadores e indice SJR, entre otros (Quiles, 2015).

Scimago Institutions Rankings
(SIR)

ENTIDAD

Scimago

Scimago Lab, SCOPUS

URL
http://www.scimagoir.com/

‘ NTERNACIONAL
IDIOMAS: inglés

' METODOLOGIA: es un recurso de evaluacién
cientifica de universidades e instituciones de
investigacion de todo el mundo. Clasifica la
informacién de mas de 5100 instituciones. Se
elabora por Scimago Lab utilizando como

‘ fuente la base de datos Scopus. Es necesario
tener mas de 100 obras indexadas en dicha

' base de datos para el periodo analizado.

\ http://www.scimagoir.com/methodology.php

| OBJETIVO: ofrecer la consulta de rankings
internacionales de universidades, instituciones
de investigacion y hospitales e investigacion
en torno a fres dimensiones: investigacion,
innovacion y visibilidad en la web.

Actualizacion:
Anual

| Fecha de inicio:
2004-
\

INDICADORES: se organizan entomo a fres
rangos de la actividad. Algunos dependen del
tamano de la institucion.

Indicadores de investigacion: fuente base de datos
Scopus.

-Publicaciones cientificas indexadas
-Colaboracion internacional

-Impacto normalizado

-Publicaciones de alta calidad, clasificadas
en el primer cuarti (Q1) de Scimago
Journal Rank (SJR)

-Indice de especializacién

-Ratio de excelencia (% de articulos que se
incluyen en el nucleo de las mas citadas en
cada disciplina)

-Liderazgo cientifico, autores que son
indexados en un periodo de tiempo.

Indicadores de innovacion: base de datos PATSAT
de patentes.

-Conocimiento innovador: n° de patentes
-Impacto tecnolégico

Indicadores de visibilidad web: Google y ahrefs.
-Tamano de la web

-Enlaces entrantes al
institucion

dominio de la

Figura 3: Resumen del Scimago Institutions Ranking tomado de (Alfaro, 2015).
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5.1.4. Ranking web de las universidades o webometrics

Este ranking contiene méas de 20.000 universidades del mundo en su clasificacion y

mide la visibilidad y actividades de las universidades relacionadas con la investigacion

y su calidad académica, para su medicién tiene en cuenta indicadores asociadas a las

paginas web se las universidades, redes académicas y documentos en google scholar,

entre otros (Quiles, 2015).

RANKING WEB
OF UNIVERSITIES

Universities (WRWU), Ranking Mundial de
Universidades en la Web

ENTIDAD
{3Cybermetrics
+  Lab

Laboratorio de Cibermetria, Centro de Ciencias
Humanas y Sociales - Consejo Superior de
Investigaciones Cientificas (CCHS-CSIC)

URL
hitp://www.webometrics.info/es

INTERNACIONAL
IDIOMAS: inglés, algunos textos en espariol

METODOLOGIA: analiza los enlaces web para
evaluar la calidad de las universidades. Ofrece
datos de mas de 21.000 universidades y centros
de educacion superior. Se centra en la
visibilidad y el impacto en la web de las
instituciones a partir de datos publicados en
abierto, no en las intranets - y por tanto- son
indizados por los motores de busqueda. Su
fuente principal para la elaboracion es Google.

http://www.webometrics.info/es/metodologia

OBJETIVO: Promover la publicacion electronica
y la presencia en la web asi como las iniciativas
Open Access. Mide la presencia en la web de la
actividad y visibilidad de las instituciones

Actualizacion:
Semestral (enero y julio)

Fecha de inicio:
2004-

INDICADORES: utiliza una proporcion entre
indicadores web de actividad e indicadores de
impacto del 50%.

El esquema de indicadores es:
Visibilidad (50%):

-Impacto. Recuento de enlaces y dominios
enlazantes. Utilliza Ilas herramientas de
posicionamiento web y andlisis de enlaces
Majestic SEO y ahrefs.

Actividad (50%):

-Presencia (1/3). n° total de paginas alojadas en
el dominio web principal. Utilizando el motor
Google.

-Apertura (1/3). Publicaciones y repositorios
institucionales. Utilizando Google Scholar.

-Excelencia (1/3). Publicaciones cientificas en
revistas internacionales de alto impacto. Articulos
comprendidos en el 10% de las mas citadas de
cada disciplina. Proveedor de datos del grupo
SCimago.

Figura 4: Resumen del Ranking webometrics tomado de (Alfaro, 2015).

Si bien existe una gran variedad de rankings de medicién de la calidad universitaria,

estos usualmente son vistos de forma aislada, pero no se ha evidenciado la existencia de
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una herramienta que permita guiar a las universidades a un mejor posicionamiento en
los mismos de forma progresiva y eficaz, por lo cual en esta investigacion se plantea el
disefio de un modelo de madurez que sirva a las universidades como la herramienta
ideal para dicho fin, por tanto, es importante definir aspectos detallados que

fundamentan este tipo de modelo los cuales se abordaran a continuacion.

5.2.Modelos de madurez
Los modelos de madurez tienen origen en los afios 90 cuando la industria militar
norteamericana a través del SEI (Software Engineering Institute) concibio el primer
modelo de madurez el cual fue aplicado para evaluar procesos de software, y desde ese
entonces han sido utilizados mayormente por empresas de desarrollo de software para

evaluar la capacidad de sus procesos, especialmente en la implementacion de software.

Basicamente este modelo evalla la capacidad de una organizacion, es decir su
potencialidad en cuanto a la obtencidn de resultados planeados. Cada vez que la
capacidad aumenta, los resultados van convirtiéndose en predecibles y medibles y por

ende mas controlables (Petrie et al., 2009).

Los modelos de madurez permiten, ademas de evaluar los niveles de efectividad en los
cuales se encuentra la implementacion de software y procesos en las organizaciones,
identificar una serie de estrategias a seguir para obtener una mejora progresiva en la

implantacion hasta llegar a 6ptimos resultados (Bertolli et al., 2017)

5.2.1. Niveles de madurez
Los niveles de madurez corresponden a una seria de estepas que se aplican a

procesos de mejora en distintos tipos de organizaciones, en el modelo CMMI origina el
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ha sido usado mayormente en la mejora de la implementacion de software, esta
estructurado a partir de 5 niveles de madurez, los cuales son: 1) inicial o no gestionado,
2) gestionado, 3) definido, 4) administrado cuantitativamente y 5) optimizando. A

continuacion, se detallan cada uno de estos niveles (Catacora, 2019).

Optimizado
Enfoque en la mejora “"Se actia para mejorar
continua las mediciones”

Administrado
cuantitativamente

Proceso medido T N iy 3
controlado ¥ Se miden las actividades

Proceso caracterizado ‘I‘)Eflf!ldo .
Se ejecutan los planes
é

para la organizacién y
proactivo

Gestionado

Proceso caracterizado para X s o -
Se planifican las actividades

proyectos y en ocasiones
es reactivo

: g No gestionado

Proceso impredecible, “E| trabaj li diant I h 7 individual”
poco controlado y rabajo se realiza mediante el heroismo individua
reactivo

Figura 5: Niveles de madurez tomado de CMMI® Institute (2018).

¢ Inicial o Nivel 1
Las empresas que se encuentran en este nivel deben definir y recoger datos para el
establecimiento de una serie de medidas base, que proporcionen un punto de partida
para la evaluacion a través de la comparacion y las mejoras segun el incremento de la

madurez, ya que en este nivel no existen lineamientos definidos, ni medidas de control

adecuadas (Catacora, 2019).

)

¢ Gestionado o Nivel 2
En este nivel de madurez existe un control razonable de la planificacion, pero con
métodos y procedimientos informales aun con un componente de reactividad, estos

procesos se caracterizan por ser intuitivos, se consideran procesos repetibles ya que se
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identifican salidas y entradas en los procesos, pero no hay claridad de la generacion de

dichas salidas (Catacora, 2019).

¢ Definido Nivel 3
En este nivel se comienza a gestionar razonablemente la planificacién y se reconoce
claramente la gestion internada, ya que se identifican las entradas, salidas y actividades
intermedias, en este nivel es posible examinar y medir las acciones, debido a que tanto
los procesos administrativos y de ingenieria se encuentran documentados (Catacora,

2019).

¢ Administrado cuantitativamente o Nivel 4

A diferencia del nivel anterior, este cuarto nivel pasa de ser un nivel cualitativo a
ser un nivel cuantitativo, en el cual se tienen medidas detalladas del proceso del
software y de la calidad del producto, permitiendo asi que se pueda tener un cierto
control estadistico sobre la calidad del resultado, lo cual es muy provechoso ya que
si el proceso se encuentra definido se puede afiadir la gestion del mismo (Catacora,

2019).

%

¢ Optimizado o Nivel 5

Este es el nivel final o nivel optimizado, al igual que el nivel anterior tiene bases
cuantitativas, las cuales se utilizan para realizar revisiones continuas del capital en el
proceso de automatizacidn, esta mejora continuamente al ritmo que la organizacion
alcanza el nivel superior de madurez del proceso. Este nivel es utilizado para mejorar el
proceso, adicionando o quitando actividades segun se requiera, inclusive cambiando la

estructura establecida de acuerdo con los resultados obtenidos. En resumen, se trata de
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aportar nuevos aspectos, ideas y tecnologias que permitan mejorar el proceso del

software (Catacora, 2019).

Si bien es cierto los modelos de madurez han sido utilizados mayormente en el area de
software, esta no es su area exclusiva de implementacion, dado que pueden ser
aplicados a muchas otras areas entre las cuales se destacan: analisis de causas y
resolucion, gestion de la configuracion, andlisis de decisiones y resolucion, gestion
integrada de proyectos, medicion y andlisis, innovacion, despliegues organizacionales,
definicion de procesos organizacionales, enfoque organizacional en procesos,
rendimiento de procesos organizacionales, formacion organizacional, monitorizacion y
control de proyectos, planificacion de proyectos, aseguramiento de calidad de procesos
y productos, integracion de producto, gestion cuantitativa de proyectos, gestion de
requerimientos, desarrollo de requerimientos, gestion de riesgos, gestion de acuerdos
con proveedores y soluciones técnicas, entre otras. Todos estos escenarios de aplicacion
posibles con relacion a los modelos de madurez son una evidencia de que podrian de
igual forma aplicarse al escenario de medicion de los niveles de visibilidad en

investigacion, por parte de las instituciones de educacion superior.

5.3.Marco conceptual
5.3.1. Ponderacion de factores
La ponderacion de factores consiste en asignar una valoracién especifica a factores
que seran evaluados posteriormente, este proceso se asigna un valor a cada uno de estos
factores teniendo en cuenta algunos parametros y la incidencia de cada uno de los

factores tiene en el resultado final (Gan & Trigine, 2006; Gonzalez et al., 2016).

5.3.1.1. Ponderacion de factores por convenio
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La ponderacion de factores por convenio consiste en asignar pesos a los indicadores
de los distintos aspectos tenidos en cuenta en la valoracion de un servicio, basados en la
valoracion que la institucion concede a estos aspectos. a la importancia que la empresa o
institucién concede a esos aspectos, esta ponderacién supone una ponderacion basada en
estudio cualitativos, encuestas o criterio de expertos, por lo cual se considera una

ponderacién ampliamente valida (Gonzalez et al., 2016; Palacios, 2002).

5.3.2. Correlacion de Pearson
El coeficiente de correlacion de Pearson es una medida estadistica comunmente
usada en la mayoria de las disciplinas del saber, especialmente cuando se quiere dar un
rigor cientifico al analisis o investigacion que se lleve a cabo, originalmente fue
desarrollado por Karl Pearson en 1895, basandose en las investigaciones de Sir Francis
Galton publicadas diez afos antes. Este coeficiente es usado para determinar la relacion
0 asociacion entre al menos dos variables dentro de un grupo, la correlacion lineal se

define mediante el coeficiente R de Pearson (Hernandez et al., 2018).

(XY)

N

Se determina mediante la siguiente ecuacion r=

Donde r es una cantidad que puede ser negativa o positiva que vade Oa-10de 0 a +1.
En la cual cero esta indicado la ausencia del coeficiente de correlacion, lo que indica
gue también ausencia de una asociacién de lineal entre 2 variables, la prueba de
significacion se hace con la hipdtesis nula de que no hay asociacion, r = 0 y deben
calcularse y comunicar los intervalos de confianza de r. Antes de decidir la aplicabilidad
de una correlacion lineal se debe siempre graficar en una “nube de puntos” la relacion
entre las dos variables puntos en torno a una tendencia lineal subyacente. El coeficiente

de correlacién se puede calcular para cualquier grupo de datos. Sin embargo, para usar
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las pruebas de hipotesis es indispensable que al menos una de las variables tenga una

distribucion Normal (Dagnino, 2014; Hernandez et al., 2018).

5.3.3. Regresion lineal
La regresion lineal es una técnica estadistica utilizada para analizar la relacion que
existe entre variables en una amplia variedad de situaciones y predecir diversos
fendmenos, a partir de este analisis podemos identificar las causas que explican un
evento o resultado, ademas de predecir de forma aproximada comportamientos y

fendmenos(Granados, 2016).

Existen 2 técnicas de regresion lineal diferentes en funcion del numero de variables la
regresion lineal simple y la regresion Lineal maltiple, a continuacion, se explicada cada
una de ellas.

Regresion Lineal Simple: Este tipo de regresion se utiliza cuando se requiere explicar
influencia de unas variables sobre otra, es decir cuando la variables independiente ejerce
influencia sobre la variable dependiente Y=f(x) (Granados, 2016).

El modelo lineal viene dado de la siguiente forma: Y = bo + by

Donde:

Y: es la variable respuesta;

X: es la variable predictora

bo: es la interseccidn, determina el valor de y cuando x es cero, y

by:es la pendiente, determina la cantidad en la que cambia y cuando x se incrementa

en una unidad.
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Regresion lineal maltiple: Este tipo de regresion es utilizada cuando se requieres
explicar la influencia de dos 0 mas variables sobre una variable, es decir analiza la
influencia de maltiples variables independientes en la variable dependiente (Vila Bafios

et al., 2019).

El modelo lineal viene dado de la siguiente forma: Y=b0+b1X1+b2X2+...+bkXk+u

Los coeficientes b1, b2, ..., bk denotan la magnitud del efecto que las variables
independientes (explicativas) tienen sobre la dependiente Y. El coeficiente b0 es un

término constante del modelo y u es el error del modelo(Vila Barios et al., 2019).

Supuestos del modelo de regresion lineal maltiple

Para poder crear un modelo de regresion lineal es necesario que se cumpla con los

siguientes supuestos:

Linealidad: Este supuesto cosiste en que la relacion entre las variables sea lineal, esta se
puede observar a raves del diagrama de regresion parcial entre cada variable por

separado Y la variable dependiente debe presentar una forma lineal (Ortiz et al., 2015).

Independencia: Este supuesto consiste en que los errores en la medicion de las variables
explicativas sean independientes entre si, este se evidencia a través del factor de
Inflacion de la varianza (VIF, por sus siglas en inglés) debe ser menor a 10 para todas
las variables, ademas la tolerancia del modelo debe ser mayor que 0,10 (Vila Bafios et

al., 2019).

Homocedasticidad: Este supuesto consiste en que los errores tengan varianza constante
y se evidencia mediante el estadistico Durbin-Watson (1951), el cual debe estar

comprendido entre 1,5 y 2,5(Bafios et al., 2019).
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Normalidad: Este supuesto consiste en que las variables sigan la Ley Normal, esto se
puede evidenciar con el grafico de probabilidad normal de los residuos, este debe
mostrar la nube de puntos alineada sobre su diagonal, para ello los casos cuyos residuos
se encuentran fuera del rango -1,96 y + 1,96 no debe superar el 5%, este supuesto
también se puede verificar a través del estadistico Shapiro Willk (SW), donde el test de

normalidad debe ser mayor a 0,05(Porras, 2016).

No colinealidad: Este supuesto consiste en que las variables independientes no estén
correlacionadas entre ellas, y se evidencia su cumplimento de acuerdo con el tamafio de
los residuos es independiente del tamafio de los prondsticos, no debe existir ninguna
pauta de asociacion, esto se aprecia en el diagrama de dispersion correspondiente(Bafios
et al., 2019).
5.3.4. Anova

El andlisis de varianza (ANOVA) es una prueba estadistica desarrollada con el fin de
realizar comparaciones de forma simultanea a las medias de dos o mas poblaciones.
Esta prueba evalla la importancia de uno o mas factores al comparar las medias las
medias de las variables de respuesta en los diferentes niveles de factores. Para ello se
establecen 2 hipotesis, la hipdtesis nula que establece que todas las medias de la
poblacion son iguales y la hipotesis alternativa la cual establece que al menos una es

diferente(Rubio & Berlanga, 2012).
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6. Resultados
Siguiendo el procedimiento de investigacion anteriormente descrito se presentan los

resultados obtenidos en el presente proyecto.

6.1. Dimension de la visibilidad de la pagina web institucional
Para el analisis y determinacion de los indicadores de esta dimensidn se tomaron las

variables que se muestran en la tabla 2.

Para la dimision de la visibilidad web institucional del modelo, se disefiaron 4
subdimensiones agrupadas de acuerdo con la fuente de recoleccion de informacion, y a
su vez estas subdimensiones se conformaron por indicadores a partir de las variables
recolectadas en las paginas web oficiales de cada una de las universidades de referencia,
como se muestra en la tabla 2, donde ademas se presentan la definicion y el tipo de cada

indicador.

6.1.1. Disefio de indicadores de visibilidad web institucional

El disefio de los 5 primeros indicadores (VIP, VIN, VIG, VRS, Y VIR) fue realizada
a través de una ponderacion de factores de acuerdo con la importancia que las
universidades de referencia otorgaban a cada variable, para esto se calculé la frecuencia
absoluta y la frecuencia relativa de la presencia de cada una de las variables en las
paginas web oficiales de cada una de estas universidades se muestra en las tablas 3, 4, 5,

6y7.
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Tabla 2

Indicadores de la visibilidad web institucional

Indicadores Variables Definicion
MAIN Muestra los articulos de investigacion
Visibilidad de los Productos
resultados de Investigacion. . -
MNCI Muestra cantidad las notas cientificas
MLRI Muestra los libros resultados de investigacion
MCLRI Muestra los capitulos de libros resultado de investigacion
MPIIN Muestra perfil institucional de investigador en la pagina web
MNIN Muestra el nombre de cada investigador en la pagina web
MCVIN Muestra el curriculum vitae de cada investigador en la pagina web
Visibilidad de los Investigadores. MPIN Muestra las publicaciones de cada investigador en la pagina web
MGRIIN Muestra los grupos de investigacion asociados a cada investigador en la pagina web
MPIIN Muestra los proyectos de investigacion asociados de cada investigador en la pagina web
MDCIN Muestra los datos de contacto de cada investigador en la pagina web
MNGI Muestra el nimero de grupos de investigacion
MEGI Muestra un enlace que direccione a cada los grupos de investigacion
Visibilidad de los Grupos MEGIMINC Muestra un enlace que direccione a cada los grupos de investigacion en la pagina de
de Investigacion Minciencias
MDGI Muestra la descripcion del grupo de investigacion
MOBGI Muestra los objetivos del grupo de investigacion
MINTGI Muestra los integrantes del grupo de investigacion
MTWI Muestra enlace a la cuenta institucional de Twitter
MFAC Muestra enlace a la cuenta institucional de Facebook
Visibilidad de Redes sociales. MYOU Muestra enlace a la cuenta institucional de YouTube
MLINK Muestra enlace a la cuenta institucional de LinkedIn
MINS Muestra enlace a la cuenta institucional de Instagram
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EXRI Existencia del repositorio institucional
MTGRI Muestra trabajos de grado en el repositorio institucional
o MIACTGRI Muestra informacion actualizada de trabajos de grado en el repositorio institucional
\R/ésp:géliltg??og.e los MACRI Muestra articulos cientificos en el repositorio institucional
MIAACRI Muestra informacion actualizada de articulos cientificos en el repositorio institucional

EXCACYTGRI Existe una clasificacion el contenido del repositorio institucional (AC Y TG)

Nota: Elaboracion propia
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Tabla 3

Disefio del indicador visibilidad de los productos de investigacion

. Frecuencia Frecuencia )
Variables . Porcentaje
absoluta relativa

MAIN 10 0,48 48%
MNCI 2 0,10 10%
MLRI 5 0,24 24%
MCLRI 4 0,19 19%
TOTAL 21 1 100%

Nota: Elaboracion propia

Ecuacion del indicador Visibilidad de los productos de investigacion (VPI):
VP1=48%(MAIN) +10%(MNCI) +24%(MLRI) +19%(MCLRI)

Tabla 4

Disefo del indicador visibilidad de los investigadores

Variables Frecuencia Frecuencia Porcentaje
Absoluta relativa
MPIIN 19 0,21 21%
MNIN 25 0,27 27%
MCVIN 9 0,10 10%
MPIN 6 0,07 7%
MGRIIN 8 0,09 9%
MPIIN 6 0,07 7%
MDCIN 19 0,21 21%
TOTAL 92 1 100%

Nota: Elaboracién propia
Ecuacion del indicador visibilidad de los investigadores (VIN):

VIN=21%(MPIIN) +27%(MNIN) +10%(MCVIN) +7%(MPIN) +9%(MGRIIN)

+7%(MPIIN) +21%(MDCIN)

49
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Tabla s

Disefio del indicador visibilidad de los Grupos de Investigacion

. Frecuencia Frecuencia i
Variables . Porcentaje
absoluta relativa

MNGI 30 0,25 25%
MEGI 25 0,21 21%
MEGIMINC 16 0,14 14%
MDGI 17 0,14 14%
MINTGI 15 0,13 13%
MOBGI 15 0,13 13%
TOTAL 118 1 100%

Nota: Elaboracion propia

Ecuacion del indicador visibilidad de los grupos de investigacion (VGI):

VIG=25%(MNGI) +21%(MEGI) +14%(MEGIMINC) +14%(MDGI) +13%(MINTGI)

+13%(MOBGI)

Tabla 6

Disefio del indicador visibilidad de las redes sociales

Variables Frecuencia Frecyencia Porcentaje
absoluta relativa

MTWI 31 0,23 23%
MFAC 31 0,23 23%
MINS 26 0,19 19%
MLINK 17 0,13 12%
MYOU 31 0,23 23%
TOTAL 136 1 100%

Nota: Elaboracion propia

Ecuacion del indicador visibilidad de redes sociales. (VRS):

VRS=23%(MTWI) +23%(MFAC) +23%(MYOU) +19%(MINS) +12%(MLIN)
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Tabla 7

Disefo del indicador visibilidad de los repositorios institucionales

Frecuencia

Variables Frecuencia absoluta relativa Porcentaje
EXRI 31 0,21 21%
MTGRI 30 0,20 20%
MIACTGRI 25 0,16 16%
MACRI 25 0,16 16%
MIAACRI 19 0,14 14%
EXCACYTGRI 22 0,14 14%
TOTAL 152 1 100%

Nota: Elaboracion propia

Ecuacion del indicador Visibilidad web de los repositorios (VRI):
VRI=21%(EXRI) +20%(MTGRI) +16%(MIACTGRI) +16%(MACRI)
+(13%MIACACRI) +14%(EXCACYTGRI)

Ecuacion de la dimension visibilidad de la pagina web institucional

Para la ecuacion de la primera dimension del modelo de madurez la cual hace referencia
a la visibilidad web institucional, se dieron valores iguales para cada uno de los
indicadores que la conforma, asignando asi un porcentaje del 20% para cada uno de

estos:

VWI: 20% (VIP) + 20%(VIN) +20%(VIG) +20%(VRS) +20%(VIR)
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6.1.2. Resumen dimensién de la visibilidad de la pagina web institucional

Tabla 8

Dimension de la visibilidad de la pagina web institucional

Sub Indicadores !:)efmlm Definicion Operacional Observaciones
Dimensiones
conceptu
al
Indicador de
Visibilidad Visibilidad de  grado de Indicador
Institucional los Productos presencia de

de la VA resultados de
Produccién C  Investigacion.
cientifica

(VIP).

Visibilidad
Institucional
de los VI Visibilidad de
Investigador N los
es (VII). Investigadore
S.

la produccion

de cientifica
en la web

institucional

Indicador
de grado de
presencia
del perfil de
los
investigador

es en la web

institucion
al

VAC=48%(MAIN)+10%(MNCI)+24%(MLRI
)+19%(MCLRI)

VIN=21%(MPIIN)+27%(MNIN)+10%(MCVI
N)+7%(MPIN)

+9%(MGRIIN)+7%(MPIIN)+219%(MDCIN)

dicotomico de

presencia/ausencia
de los productos en
la web institucional

Indicador
dicotomico de
presencia/ausencia
de componentes
del perfil de los
investigadores en
la web
institucional
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Indicador de
grado de

Visibilidad de presﬁrgialde'
VGI los Grupos de pert edos
Investigacion. _ grupos de
investigacion

en

la web
institucional

Indicador del
grado de

VRS Enlaces a presencia de
Redes enlaces a

redes sociales

en la
web
institucional

sociales.

Visibilidad
Institucional
de la
universidad
(VIV).

VIG=25%(MNGI)+21%(MEGI)+14%(
MEGIMINC)

+14%(MDG1)+13%(MINTGI)+13%(M
OBGI)

VRS=23%(ETWI1)+23%(EFAC)+23%(
EYOU)

+19%(EINS)+12%(ELIN)

Indicador
dicotomico
de
presencia/ausencia
de componentes
del perfil de los
grupos de

investigacion en la
web institucional

Indicador
dicotémico de
presencia/ausencia
del enlace a cinco
redes sociales en
el portal principal
de la
institucion

Indicador
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VRE Visibilidad de

los
Repositorios

Indicador del
grado de
robustez del
repositorio en
la web
institucional

VRI=21%(EXRI)+20%(MTGRI)+16%
(MIACTGRI)

+16%(MACRI)+(13%MIACACRI)

+14%(EXCACYTGRI)

dicotomico de
presencia/ausencia
de productos en el
repositorio de la
institucién en
funcién de sus
productos y
revistas cientificas

Nota: Elaboracion propia
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6.2. Disefio de la dimensién de la visibilidad web

Para el analisis y determinacion de los indicadores de esta dimension se tomaron las

siguientes variables.

Tabla 9

Variables dimensién visibilidad en la web

Variable Definicion Fuente
Cantidad de documentos por afiliacion en

Doc Scopus  Scopus Scopus
Cantidad de perfiles de la universidad en

Perfil RG ReserchGate

ResearchGate
Sirlber Paten Cantidad de patentes en los ultimos 5 afios
Prod OA Produccion open Access en los ultimos 5 afios
NI Impacto normalizado

Facilidad de encontrar y entender el contenido

Q1 Cantidad de articulos g1 en los Gltimos 5 afios

Doc GS Cantidad de documentos en Google Scholar

Citas Cantidad de citaciones en Google Scholar

Indice H Promedio indice h Google Scholar (perfiles 11

Apertura
GS1115 (perfiles 11 -15)
GS1115 -15)

web de la universidad.

Informe SIR Iber 2019
Informe SIR Iber 2019
Informe SIR Iber 2019
Ranking web de las
universidades

Informe SIR Iber 2019

Google Scholar

Google Scholar

Google Scholar

Nota: Elaboracion propia

Con el fin de que la revision se realizara de una manera justa para cada una de las

universidades, estas variables fueron normalizadas a través de la division de ellas entre
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el nimero de profesores de cada universidad segun la pagina web oficial del Ministerio

de educacion colombiana (SNIES - ..::Ministerio de Educacion Nacional de

Colombia::.., 2020)

Tabla 10

Indicadores dimision Visibilidad web

Indicador Definicion Tipo
Posicionamiento en el ranking web de

IndPosWeb Numeérico
universidades colombianas.

. . o

QIxNi Cantidad de articulos Q1 de la universidad NUMérico
Impacto normalizado
Cantidad de articulos de la universidad en los

ProdperProf Gltimos 5 afios/ Cantidad de profesores de la Numerico
Universidad
Cantidad de documentos de la universidad en

DocRGTotalProf Researchgate/Cantidad de profesores de la Numerico
Universidad

AperWeb Puntaje de apertura web Numérico

QISIR Cantidad de articulos Q1 de la Universidad en NUMErico
los ultimos 5 afios
Cantidad de documentos de la universidad en

Doc Scopus/Tatal prof Scopus / Cantidad de profesores de la Numerico
Universidad
Cantidad de documentos de la universidad en

Doc GS/Total prof Numérico

Google Scholar / Cantidad de profesores de la

Universidad
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Cantidad de patentes de la universidad en los
Sirlber Pat Numeérico
Gltimos 5 afios

Sirlber OA Cantidad de articulos de la universidad de acceso NUMérico

abierto en los Ultimos 5 afios

Sirlber NI Impacto normalizado de la Universidad Numérico

GSCitallls Sumatoria de las citas en Google Scholar de los NUMérico
profesores de la universidad del top 5 al 15

GSProH11115 Sumatoria del indice H en Google Scholar de los NUMérico

profesores de la universidad del top 5 al 15

Nota: Elaboracion propia

6.2.1. Determinacion de la variable dependiente

La variable dependiente obtenida para este modelo es un indicador que refleja la
madurez de la visibilidad de la produccion de los investigadores de las universidades
colombianas, especificamente la produccion de articulos cientificos indexados en

Scopus, considerando su planta profesoral.

La determinacion de esta variable dependiente se realiz6 a través del coeficiente de
correlacién de Pearson, el cual Tiene como objetivo medir la fuerza o grado de
asociacion entre dos variables aleatorias, teniendo en cuenta las puntuaciones colectadas
de cada una de las variables, este coeficiente puede varias entre -1.00 a +1.00, siendo -
1:00 la correlacion negativa perfecta y + 1:00 una correlacion positiva perfecta. A
continuacion (figura 6), se muestra la prueba de correlacién de Pearson para las

variables tomadas de la segunda dimision del modelo (Hernandez, 2018).
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Correlaciones

DocRGTotalP Scan[il:.‘c'rula\ Doc GS/Total

IndPosWeb  CTxNl ProdPerProf Profs Profs SiflerPAT | SilberOA  Sirlkerll | GSCHal115  GSProH1115
IndPoseh Correlacién de Pearson 1 426 477 408" 455 563" 221 050 385" S117 495"
Sig. (bilateral) 017 007 022 005 002 010 001 233 790 032 004 005
N 31 31 31 31 31 31 31 30 31 31 31 30 30
QixNi Correlacién de Pearson 426 1 a4z 212 -187 837" 383 A28 -074 098 835 206 227
Sig. (bilateral) 7 013 253 313 000 033 500 692 600 000 274 228
N 31 31 31 31 31 31 31 30 31 31 31 30 30
PradPerProf Gorrelacidn de Pearson an” A4 1 850" 143 5247 9927 576 477" -,080 299 842" 87"
Sig. (bilateral) 007 013 000 444 002 000 001 007 630 102 000 000
N 31 31 31 31 31 31 31 30 31 31 31 30 30
DocRGTatalProf Gorrelacidn de Pearson 408" 212 850" 1 123 322 846" 507" 438" 081 133 TE5” 736
Sig. (bilateral) 022 253 000 509 077 000 004 014 T4 ATB 000 000
N 31 31 31 31 31 31 31 30 31 31 31 30 30
Apereh Correlacin de Pearson - 405" - 187 143 123 1 -, 200 - 100 - 457 T A7 - 108 130 065
Sig. (bilateral) 005 313 444 500 14 560 012 083 A6 572 492 73
N Ell Ell Ell Ell 31 Ell Ell 30 31 31 Ell 30 30
Q18R Correlacidn de Pearson KT 037" 247 22 200 1 Filn 243 01a 235 877 361 378
Sig. (bilateral) 002 000 002 077 14 006 18 EE 204 000 050 041
N 3t Ell Ell 3t 31 Ell 3t 30 31 31 3t 30 30
Doc Scopus/Total Profs  Correlacian de Pearson 455" 383 9927 246" 109 485" 1 5587 507" 093 246 2617 8317
Sig. (bilateral) 010 033 000 000 560 006 001 004 GE] 182 000 000
N 3t Ell Ell 3t 31 Ell 3t 30 31 31 3t 30 30
Doc GSMotal Profs Correlacin de Pearson 5637 128 5767 5077 453" 243 5507 1 164 120 72 5037 558"
Sig. (bilateral) 001 500 001 004 012 196 001 385 528 363 005 002
N 30 30 30 30 30 30 30 30 30 30 30 29 29
SirlberPAT Correlacin de Pearson 221 074 a7 438" 316 018 5077 64 1 199 193 688" 6227
Sig. (bilateral) 233 892 007 014 083 018 004 385 283 298 000 000
N Ell 3 3 Ell 31 3 Ell 30 31 31 Ell 30 30
SirlberoA Correlacin de Pearson 050 098 -,000 061 127 235 -093 120 199 1 146 14 -118
Sig. (bilateral) 790 600 830 744 A6 204 GE] 528 283 433 456 542
N 3t Ell Ell 3t 31 Ell 3t 30 31 31 3t 30 30
SirlberMl Correlacin de Pearson 385" 35" 1299 133 105 6777 246 A2 103 146 1 073 0599
Sig. (bilateral) 032 000 102 478 572 000 182 363 208 FEE] 702 601
N 3t Ell Ell 3t 31 Ell 3t 30 31 31 3t 30 30
GSCital115 Correlacin de Pearson A1 206 8427 768" 130 361 2617 5037 688" 141 073 1 943"
Sig. (bilateral) 004 274 000 000 492 050 000 005 000 456 702 000
N 30 30 30 30 30 30 30 29 30 30 30 30 30
GSProH1115 Correlacin de Pearson 4057 227 i 736" 065 376 2317 5587 6227 16 0599 943" 1

Sig. (bilateral) 005 228 000 000 731 04 000 002 000 542 601 000
N 30 30 30 30 30 30 30 29 30 30 30 30 30

* La correlacin es significativa en el nivel 0,05 (bilateral).
*_La correlacién es significativa en el nivel 0,01 (bilateral)

Figura 6: Correlacion de Pearson, SPSS.

De acuerdo con el anélisis realizado a los resultados de la figura 6, se define que, Para

este modelo, la visibilidad de los productos resultantes de la funcion de investigacion de

las universidades colombianas esta en funcién del indicador calculado con base a la

produccidn total de los articulos registrados en Scopus en los Gltimos 5 afios reportados

por Sirlbe, entre el total de profesores de la universidad, reportado por el Ministerio de

Educacion superior de Colombia.

Esta variable se denomina ProdperProf

Si Prodperprof >= 1 es una universidad Excepcional (Nivel 5 de madurez)

Si es menor de 1 (hay que ubicarlo en los niveles correspondientes)
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6.2.2. Determinacion de la significancia del modelo

ANOVA®
Sum of
| Model Sguares df Mean Square F Sig.
1 Regression 7,890 12 58 | 299,786 Janna
Residual 035 16 ooz
Tatal 7.H25 28

a. Predictars: (Constant), GSProH1115, Aperifieh, Sirhertl, Silber0A, IndPositel,
Doc GSMTotal Profs, DocRGTotalProf, SirlherPAT, @1 S8IR, Doc Scopus/Total Profs,
GECitat1 18, Gixdi

h. Dependent Yariahle: ProdPerProf
Figura 7: Anova, SPSS.

En la figura 7 se observa que existe relacion lineal significativa entre la variable
dependiente y el conjunto de variables independientes del modelo, debido a que para el
estadistico F=299,786, el P-valor es 0,00 (0,00< 0,05), lo que indica que las variables

independientes influyen significativamente en la variable dependiente.

6.2.3. Analisis de regresion lineal maltiple

De acuerdo a la informacion contenida en la figura 8 resumen del modelo, se puede
apreciar un coeficiente de correlacién multiple de 0,998, lo que nos reafirma que existe
una correlacion directa y un grado de asociacion fuerte entre el grupo de variables
independientes y la variable dependiente, como también se observa, que los valores de
R cuadrado y R cuadrado ajustado son adecuados (99,6% y 99,2% respectivamente) lo
cual permite afirmar que el modelo generado describe de manera confiable el

comportamiento de los datos.

Model Summan®

Adjusted R Std. Error of Durbin-
| Moidel R F Square Sguare the Estimate Watson
1 agg4 996 52 04683 2,682

a. Predictors: {Constant), GSProH1114, AperWeb, Sirlberi|, SirlberOA,
IndPasiel, Doc 35Motal Profs, DocRGTatalProf, SirberPAT, G15IR, Daoc
ScopusTotal Profs, GSCitat 118, @1xMi

b. Dependent Variahle: ProdPerProf

Figura 8: Resumen del modelo, SPSS.
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Coefficients®
Standardized
Unstandardized Coefficients Coeflicients Callinearity Statistics
| hodel B Std. Errar Beta t S Tolerance WIF
1 (Canstant) ,a00 130 3,856 001
IndPasiveh -132 0497 -,037 -1,367 181 380 2,63
Q1N 028 006 513 4,997 Jilii] 025 39,612
DocRGTotalProf 024 013 064 1,803 0ao 219 4,562
Q18R 018 005 -,338 -3,793 00z 035 28,676
Apefieh -6,881E-6 illi] -,034 -1,167 \260 336 2,981
Doc GSiMotal Profs Jaog 003 61 2,275 037 382 2,620
Doc ScopusiTotal Profs 320 18 842 17,479 alli] 114 8,395
SitlberPAT -,001 001 -,026 -844 411 293 3,417
SirlberoA -B,936E-5 001 -,001 -,053 958 453 2,206
Sitlbernl - AT 174 131 -2,735 015 120 8,339
GECital114 6,032E-6 illi] 114 1,476 135 0449 20,459
GEPraH11148 ,aoa 003 -014 -, 261 797 094 10,133
a. Dependent Variable: ProdPerProf

Figura 9: Coeficientes del modelo, SPSS.

De acuerdo a la figura 8, podemos identificar que para el modelo no se cumplen a
cabalidad los supuestos, especificamente se identificd, que el supuesto de no
colinealidad se esta incumpliendo, teniendo en cuenta que para algunas variables la
tolerancia esta por debajo de 0,1 y para algunas otras el factor de inflacion de la

varianza se encuentra muy por encima de 10.

6.2.4. ldentificacion de variables significativas para el modelo

Para la seleccion de las variables del modelo se utilizo la técnica Backward, en la cual
se introducen en el modelo todas las variables y se van suprimiendo si cumplen una
serie de condiciones definidas a priori, hasta que no se pueden eliminar mas, es decir

ninguna variable cumpla la condicién impuesta.

De acuerdo con lo anteriormente planteado se obtienen las siguientes variables (figura

10), las cuales tienen mayor significancia para el modelo.
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Variables Entered/Removed?

Variables Variables
| Model Entered Removed

Method

1 Doc
Scopus/Total
Profs

2 Perf GS/Total
Profs

3 Doc GS/Total
Profs

4 Grupos
ColC/Total
Profs

5 DocRGTotal
Prof

Stepwise
{Criteria:
Probability-of-

F-to-enter <=,

050,
Probability-of-
F-to-remove
>=_100).

Stepwise
{Criteria:
Probability-of-
F-to-enter <=,
050,
Probability-of-
F-to-remove
== ,100).

Stepwise
(Criteria:
Probability-of-
F-to-enter <=,
050,
Probability-of-
F-to-remove
>=,100).

Stepwise
(Criteria:
Probability-of-
F-to-enter <=,
050,
Probability-of-
F-to-remove
== ,100).

Stepwise
(Criteria:
Probability-of-
F-to-enter <= |
050,
Probability-of-
F-to-remove
>= 100).

a. Dependent Variable: ProdPerProf

Figura 10: Variables con mayor influencia,

SPSS.

60

En la figura 10 se encuentran las variables que tiene una significacion estadistica para el

modelo, estas variables independientes tienen una alta relacion con la variable

dependiente del modelo.
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Coefficients®
Standardized
Unstandardized Coefficients Coefficients Collinearity Statistics
| Model B Std. Error Bela { Sig. Tolerance VIF

1 (Constant) ,084 017 5,000 ,000
Doc Scopus/Total Profs 377 008 994 46,683 000 1,000 1,000

2 (Constant) 050 017 2,953 007
Doc Scopus/Total Profs 357 000 940 30,003 000 573 1,746
Perf GS/Total Profs 265 076 082 3,499 ,002 573 1,746

3 (Constant) 026 .018 1.451 160
Doc Scopus/Total Profs 348 L0089 817 40,708 ,000 494 2,023
Perf GSfTotal Profs 218 070 067 3,121 005 537 1,862
Doc GS/Total Profs 007 003 055 2,741 .01 815 1,626

4 (Constant) 049 019 2,557 018
Doc Scopus/Total Profs 353 008 930 43,433 000 464 2,157
Perf G8fTatal Profs 234 ,085 072 3,620 ,001 631 1.884
Doc GS/Total Profs ,007 ,002 052 2,811 ,010 612 1,634
Grupos ColC/Total Profs - 636 274 -037 -2,316 030 847 1,181

5 (Constanty 039 018 2,190 039
Doc Scopus/Total Profs 334 010 881 32,073 000 229 4,367
Perf GS/Total Profs ,208 059 064 3,521 ,002 518 1,942
Doc GS/Total Profs 007 .002 055 3.244 .004 810 1.639
Grupos ColC/Total Profs -B57 ,248 -,038 -2,655 014 ,845 1,183
DocRGTotalProf ,023 ,009 063 2,509 ,020 274 3,686

a. Dependent Variable: ProdPerProf

Figura 11: Coeficientes de los modelos, SPSS,

En la figura 11 se evidencia el analisis progresivo realizado a cada uno de los modelos
resultantes de la corrida de las variables que tiene mayor significancia, en el cual se
puede observar que el modelo nimero 5 contiene todas las variables influyentes de

acuerdo con los valores de tolerancia y VIF.

6.2.5. Nuevo modelo de regresion lineal

Resumen del modelob

Error
R cuadrado estandar de Durbin-
Modelo R R cuadrado ajustado Ia estimacion Watson
1 ,.998° ,996 ,.995 ,03697 2,057

a. Predictores: (Constante), DocRGTotalProf, Grupos ColC/Total Profs, Doc
GS/Total Profs, Perf GS/Total Profs, Doc Scopus/Total Profs

b. Variable dependiente: ProdPerProf

Figura 12. Resumen del nuevo modelo de regresion, SPSS.
En a la Figura 12 se puede apreciar un coeficiente de correlacion multiple de 0,998, lo

que nos reafirma que existe una correlacién directa y un grado de asociacion fuerte entre
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el grupo de variables independientes y la variable dependiente al igual que en el modelo
inicial, como también se observa, que los valores de R cuadrado y R cuadrado ajustado
son adecuados (99,6% y 99,5% respectivamente) lo cual permite afirmar que el nuevo

modelo generado describe de manera confiable el comportamiento de los datos.

ANOVA®
Suma de Media
Modelo cuadrados gl cuadratica 3 Sig
1 Regresion 7,883 5 1,577 1153,602 000"
Residuo ,030 22 ,001
Total 7,913 27

a. Variable dependiente: ProdPerProf

b. Predictores: (Constante), DocRGTotalProf, Grupos ColC/Total Profs, Doc GS/Total
Profs, Perf GS/Total Profs, Doc Scopus/Total Profs

Figura 13. Anova del nuevo modelo de regresion, SPSS.

En la figura 13, se observa que existe relacion lineal significativa entre la variable
dependiente y el conjunto de variables independientes del modelo, debido a que el valor
del estadistico F=1153,602, el P-valor es 0,00 (0,00< 0,05), lo que indica que las

variables independientes influyen significativamente en la variable dependiente.

6.2.6. Verificacion de supuestos
Verificar cumplimiento de cinco (5) condiciones o supuestos para garantizar su validez
del nuevo modelo de regresion lineal (Universidad de Cadiz, 2010). Estos se cumplen

segun resultados de la Tabla 11.
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Tabla 11

Verificacion de supuestos

Supuesto Comprobacion

Resultado

El diagrama de regresion
parcial entre cada variable por
Linealidad separado y la variable
dependiente ProdPerProf debe
presentar una forma lineal.

El Factor de Inflacion de la
Varianza (VIF, por sus siglas

No-Colinealidad  €n inglés) debe ser menor a 10
para todas las variables.
Tolerancia debe ser mayor de
0,10

El valor del indicador
Independencia estadistico Durbin-Watson
entre los residuos  (1951) debe estar

comprendido entre 1,5y 2,5.

El grafico de probabilidad
normal de los residuos debe
mostrar la nube de puntos
alineada sobre su diagonal.
Los casos cuyos residuos se
encuentran fuera del rango -
1,96 y + 1,96 no debe superar
el 5%.

Normalidad

El tamafio de los residuos es
independiente del tamafio de
Homocedasticidad o5 prongsticos, no debe
0 igualdad de existir ninguna pauta de
varianzas asociacion. Esto se aprecia en
el diagrama de dispersion
correspondiente.

Los cuatro diagramas de
regresion lineal evidencian
relaciones lineales y positivas.
Ver Anexo 14.

Valores VIF entre 1,183y 4,367
para las variables.

Valores Tolerancia entre 0,229 y
0,845 para las variables.

Ver figura 11

El valor obtenido es 2,057.
Ver figura 12

El gréafico de probabilidad
normal de los residuos muestra
la nube de puntos alineada sobre
su diagonal. Ver Anexo 14.

Solo (N)) casos se encuentran
fuera del rango -1,96 y + 1,96, lo
cual representa menos del 5%
maximo aceptable.

En el gréafico de dispersion de los
residuos y prondsticos ubicado
en el Anexo 14 se observa que
para residuos altos se tienen
indistintamente pronosticos altos
y bajos. Igual se observa para
residuos de valor bajo. No existe
ninguna pauta de asociacion

Nota: Elaboracion propia
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6.2.7. Construccion de la ecuacidn de regresion

Coeficientes®

Coeficientes

Coeficientes no da
estandarizados os Estadisticas de colinealidad
Modelo B Desv. Error Beta t Sig Tolerancia VIF
1 (Constante) ,039 018 2,190 ,039
Doc Scopus/Total Profs 334 010 881 32,073 ,000 229 4367
Perf GS/Total Profs ,208 ,059 ,064 3,521 ,002 515 1,942
Doc GS/Total Profs ,007 ,002 ,055 3,244 ,004 610 1,639
Grupos ColC/Total Profs -657 ,248 -,038 -2,655 014 845 1,183
DocRGTotalProf ,023 ,009 ,063 2,509 ,020 274 3,656

a. Variable dependiente: ProdPerProf

Figura 14. Coeficientes del nuevo modelo de regresién, SPSS.

De acuerdo con los coeficientes estadisticos obtenidos en el nuevo modelo de regresion
para la constante y para el grupo de variables independientes (Ver figura 14:
coeficientes del nuevo modelo de regresion), se estructura la ecuacion de la regresion

lineal:

Y =0.039 + (0.334 * SCOdocPERProf) + (0.208 * GSPerfilesPerProf) + (0.007 *

GSDocPerProf) - (0.657 * ColGrouPERProf) + (0.023 * DocRGTotalProf)

Donde la Y es igual a visibilidad de investigacion en la web (VisWwb).

6.2.8. Verificacion de correlacion de la variable dependiente

Correlations

Y ProdPerProf

Y Pearson Correlation 1 998"

Sig. (2-tailed) ,000

N 28 28

ProdPerProf  Pearson Correlation 998" 1
Sig. (2-tailed) 000

N 28 31

**_ Correlation is significant at the 0.01 level (2-tailed).

Figura 15: Correlacién de la variable dependiente, SPSS.
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De acuerdo con la informacién contenida en la figura 15, se identifica una alta

correlacion (0,998) entre la variable dependiente y la representacion (Y), determinada

mediante el modelo de regresion lineal multiple.

Resumen de la dimensién

Tabla 12

Dimensidn visibilidad web

Dimension Indicador valoracion Definicion conceptual Observacion
SCOdocPERProf 0,334 Cantidad de documentos en Indlcgd_or
Scopus por profesor Numérico
. Cantidad de perfiles de Indicador
GSPerfilesPerProf 0,208 profesores en Google Scholar  Numérico
Cantidad de documentos en Indicador
Vis Web GSDocPerProf 0,007 Google Scholar por profesor ~ Numérico
Cantidad de grupos de .
N L Indicador
ColGrouPERProf 0,657 Investigacion den Colciencias o
Numérico
por profesor
DocRGTotalProf 0,023 Documentos totales en Indlczjld_or
ResecheGate por profesor Numérico

Nota: Elaboracién propia
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7. Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion en
universidades colombianas.

Este capitulo describe el resultado del presente trabajo de investigacion que consiste
en el disefio de un modelo de madurez para la evaluacion de la visibilidad de la
investigacion en universidades colombianas, la propuesta presentada consiste en un
modelo contenido en 2 dimensiones y a su vez estas dimensiones estan conformadas por
10 indicadores, los cuales miden la capacidad de la visibilidad de la investigacion en
universidades colombianas, ademas, este modelo evaluado a partir de 5 niveles de

madurez, los cuales estan comprendidos en una escala de 0 a 100%.

Tabla 13

Modelo de madurez del perfil de visibilidad de la investigacion en
universidades colombianas

Niveles de madurez Nivel 1 Nivel 2 Nivel 3 Nivel 4 Nivel 5

. ., . 0%- 11%- 21%- 41% - 81% -
Dimension Indicadores 10%  20% 40% 80% 100%

VAC
VIN
VGI
VRS

VRE

SCOdocPERPTr
of

GSPerfilesPerPr
of

Vis Web GSDocPerProf

Vis web
Institucion
al

ColGrouPERPT
of

DocRGTotalPr
of
Nota: Elaboracion propia

El presente modelo permite determinar los niveles de madurez de la visibilidad web de
la investigacion de las universidades colombianas, a partir de dimensiones e indicadores

ligados a la web externa e interna de las universidades. Ademas, brinda una carta de
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navegacion para el mejoramiento de estos niveles de acuerdo con la determinacion de

sus capacidades actuales y la identificacion de puntos criticos de mejora.

7.1. Niveles

Para la elaboracion de este modelo se toma como base, el modelo de madurez de
capacidades CMM, el cual esta conformado por 5 niveles de madurez que indican el
estado de una organizacién, 1) inicial o no gestionado, 2) gestionado, 3) definido, 4)
administrado y 5) optimizando, a continuacion, se definen cada uno de los niveles de

madurez del modelo.

e Nivel 1 - inicial o no gestionado

En este nivel no hay una clara gestion de la visibilidad de la investigacion, no se
visibilizan en la web interna de la universidad los resultado de investigacion, muestra en
la presentacion de sus profesores o investigadores en su pagina web, como tampoco es
claro el nimero de grupos de investigacion, no muestra o s6lo muestra una de sus redes
sociales en la pagina web, ademas de esto, es poco visible en la web externa, no tiene
una participacion significativa en redes académicas, referenciadores y paginas web en

general de alto impacto en la investigacion colombiana.

e Nivel 2 - Gestionado

Las universidades de este nivel muestran algunos aspectos relacionados como:
grupos de investigacion de la universidad y el enlace para acceder al repositorio
institucional, también muestran en su pagina web oficial la mayoria de sus redes
sociales, por otra parte, en la web externa es visible, pero con poca participacion en
redes académicas, buscadores y referenciadores en materia de investigacion mas

consultadas en Colombia.
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e Nivel 3- Definido

Las universidades de este nivel muestran aspectos relacionados como: algun tipo de
informacidn de sus investigadores, informacion relacionada con sus grupos de
investigacion, y el enlace para acceder al repositorio institucional, también muestran en
su pagina web oficial algunas redes sociales, por otra parte, en la web externa esta
presente con una participacion moderada en redes académicas, buscadores y

referenciadores en materia de investigacién mas consultadas en Colombia.

e Nivel 4 - Administrado

Las universidades que se encuentran en este nivel muestran en sus paginas web
elementos tales como: sus investigadores y profesores, sus grupos de investigacion, las
redes sociales institucionales y los enlaces y contenido de sus repositorios, Ademas de
esto generan visibilidad en la web externa a partir de la publicacion se sus resultados de
investigacion y su presencia, redes académicas, buscadores y referenciadores en materia
de investigacién mas consultadas en Colombia, tales como: Scopus, Google Scholar,

Minciencias y ResechGate.

e Nivel 5 - Optimizado

Las universidades que se encuentran en este nivel visibilizan claramente en sus
paginas web elementos muy importantes tales como: Sus productos resultados de
investigaciones, sus investigadores y profesores, sus grupos de investigacion, las redes
sociales institucionales y los enlaces y contenido de sus repositorios, ademas la
estructura de su pagina web permite una navegacion excelente donde se evidencia cada
uno de los aspectos mencionados con anterioridad. Ademas de esto generan visibilidad

en la web externa a partir de la publicacion de sus resultados de investigacion y la
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presencia de sus investigadores en las paginas web, redes académicas, buscadores y
referenciadores en materia de investigacién mas consultadas en Colombia, tales como:
Scopus, Google Scholar, Minciencias y ResechGate, es importante anotar, que las
universidades colombianas contenidas en este nivel estan en un proceso de

mejoramiento continua en relacién con la visibilidad.

7.2. Limitaciones

Debido a que el modelo est4 basado en las mejores universidades de Colombia de
acuerdo con el ranking Scimago Institutions Rankings, este solo sera aplicable en una
corta ventana de tiempo, puesto que las universidades pueden salir o cambiar de

posicion en el mismo.

Por otra parte, los datos recopilados referentes a los investigadores en la paginas webs
oficiales de reserchgate, Cvlac, Google Scholar estan limitadas por el registro que alli
ofrece, la informacion recopila en estas paginas fue la que cada investigador suministro,

por lo que puede que exista mucha informacién no reportada.

7.3. Evaluacion

Para la evaluacion de una universidad en el modelo de madurez, se debe hacer una
recopilacion de datos tanto en la pagina web oficial de la universidad como en la web
externa, de acuerdo con las variables sefialadas, para mayor facilidad del usuario se
crearon 2 instrumentos por cada dimension del modelo, que permitiran la recopilacion
de datos y el tratamiento de estos para ser incorporados al modelo, a continuacion, se

muestran estos 2 instrumentos.
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7.3.1. Instrumento de recoleccidn y tratamiento de datos para la dimensién visibilidad

en la pagina web

Con este instrumento se recopilaran y trataran los datos referente a las paginas web
oficiales de las universidades, los indicadores de esta dimision son indicadores
dicotomicos de presencia 0 ausencia de las variables contenidas en cada uno de los
indicadores, en el instrumento se debe diligenciar cada casilla de las variables con el
ndmero 1 si hay presencia en la pagina web de la variable en cuestion o en caso contrario
si no es visible esta variable se debe colocar cero, luego de haber llenado el instrumento
se aplica la formula para cada indicador (ver figura 16) y se obtiene un resultado

porcentual el cual posteriormente sera indicado en el modelo de madurez.
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INDICADOR

DEANICION CONCEP TUAL

71

DIMENSION VISIBILIDAD WEB INSTITUCIONAL

DEAMICION DPERACIONAL

FORMULA

RE SULTADO

TaC

WIN

WGI

¥ERE

Visihilidad de los Produstos
sesultados de Iimes figacidn

Visbilidad de los brrestigadores.

Visibilidad de los Grapos de
Irvestigacicn

Exlaces a Redes sociales.

Tisihilidad de los Reposiorios.

Para evahiar el indicador se deben ener en ouertala wisibilidad enla pigina web oficial de la wmversidad las
signientes variahles:

Mhaestra los articules de nrrestigacién (MADT)
Mhaestra cantidad las notas cientificas (MNCI)
Muestra los Ihros resultado de drves izaeidn (MLRT)
Muestra los capitalos de libros resultado de vvestizacién (MCLET)

Sila varishle es vishle enls pégina web oficial de lawnversidad, el valoy serium, enel caso coutrario serdcers.

Para evahar el indicador se deben ener en mentala visthilidad enla pigina web oficial de laumiversidad las
signieres variables:
Inestra perfil i titocional de irves figador enla pagina web (MPIIN)
Muestra el nombre de cada investizador en la pigive web (MNIN)
Muestra el curmieubm vitae de cada peves igador en la pigiva web (MCVIN)
Mhes #ra las publicacicres de cada irves izador enla péginaweb (MPIN)
Mluestra los gmpo de 1mves igacionasociados a cadaimestizador enla pizinaw e (MGREIIN)
Ihestra los proyectos de iestizacidn asociados de cadaimestizador enla piginaw eh (MPI)
Muestra los datbs de contacto de cada irvestigador enla paging web (MDCIH)
fila vaniable es vishble enla pigina web oficial de launiversidad, el valorserduno, enel caso contrario serdcero.

Para evahuar el indicador se deben ener encuentala visthilidad enla pégina web oficial de lawiversidad las
siguienes variables:
Mhies ra el nimero de gmipos de ieestizae im (MNGT)
Whes tta unenlace que diveccione a cadalos grapes de irvestizacidn (MEGD

Duestranun enlace que direcciore a cadalos grapos de irmves igacidnen la pagina de Minriencias (MEGIMING)

Mhes ra la descripeidn del grupo de ivestigacidn (MDGT)

Mhaes tra los ohjetivos del grapo de bvvestigacidn (MINTGI)

Mhuestra los irtegranes del grupo de irves tizacién (MOBGT)

51la varable es visible enla pazina web oficial de lawmwversidad, el valorseriunn, enel caso comrario serdcero.

Para evahiar el irdicador se deben £rer enmuerntala visthilidad enla pégina web oficial de lawmiversidad las
signientes variables:
Mhes tra enlace a la cuenta ins tibacional de Tariter (ETWE)
Muestra exlace a la cuenta irstitcional de Facebook (EFAC)
Mhuestra erlace a lamuenta irs titocional de ¥ouTuhe (ETOT)
Mhaestra erlace a lamuerta ivs titncional de LinkedIn(ELINE)
Dffues tra enlace a la cuenta instineional de I fagram (EING)
§ila vaniable es visible enla pégina web oficial de launiversidad, el valorserdwno, enel caso contrario serdcero.

Paa evaluar el indicador se deben terer en cuerta la vishilidad enla pigina web oficial de la umiversidad las
siguienes variables:
Mhues tra 1a existencia del repositorio irstineional (MEZRT)
Muestra trah ajos de grado en el repos itorio s iacional (MTGED
Iibaes tra irfiemacidn actializada de trabajos de grado en el repositorio instieional (MIACTGEI)
Mues fra articulos cientificos en el repositorio ins titacional (MACEL)
Muestra infoerraciénachializada de artimulos ciertificos en el repositorio ins titaeional (MLLACRT)
Mhues trauna clasificacidnel conterido del repositrio istieional de los articulos ciertificos ¥ fehajos de grado
(MCACYTGED
51la varable es visible enla pagina web oficial de lawversidad, el valor serdunn, enel caso comrario serdcero.

WPI=(485(M AT )+ 10%4(BNC T+ 2304 ML)+

MIEI

19%(MCLRI*00%

MCLEI

MPII

MCVIH

VI =((2 LY (MPIIN } 273 M I+ L0%(MC VT

MPIN

)+ P (MPIN )+ 5% MGR IIN 4 74 MPIIN 421

MGRI

e MDCIM*I00%

MPII

VIG=23 (MM GD+2 134(MEGI+ 1454 MEGIMI

HC)+ 1454(MDGL+ 137 MIT TG+ 13%4(MOB
GI)

MINTGI

MOEBGI

ETWI

EFAC

ETou

RS =230 (MTWIH+ 234 MFAC)+ 23%(MY OT)

ELINE

+IYMING J4+1 26 MLTH)

EIMz

MEXE]

MTGE]

MIACTRL

VEI=21 % EXRI+ 2005 MTG R+ 1 &% MIACT

MACE]

GRII+ 6% MAC R+ 34 MIAC ACRTj+ 14%(
EXCACTTGRD

MIAACRI

MCACYTGRI

Figura 16: Instrumento de recoleccion y tratamiento de datos para la dimension visibilidad en la pagina web (elaboracion propia)
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7.3.2.
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Instrumento de recoleccion y tratamiento de datos para la dimensién visibilidad

web

Este instrumento se disefid para recopilar y tratan los datos de la dimensién

visibilidad web, estos datos son recopilados de las paginas web oficiales de Scopus,

Google Scholar, Minciencias y ResechGate, los indicadores de esta dimension son

indicadores numéricos y estan relacionados con la cantidad de documentos, grupos de

investigacion y perfiles de las universidades en estas paginas, cabe aclarar que, para la

medicion de estos indicadores se hiciera de manera justa para todas las universidades

sin importar el tamafio, se evaltan de acuerdo al nimero de profesores que cada

universidad ha reportado ante el ministerio de educacién nacional colombiano, luego de

la recopilacién de los datos se aplica la formula contenida en el instrumento para cada

indicador (ver figura 17) y como resultado se obtiene un porcentaje que debe ser llevado

a modelo de madurez.

INDICADOR

DEFINICION CONCEPTUAL

DIMENSION VISIBILIDAD WEB

DEFINICI GN OPERACIONAL

VARTABLES

FORMULA

RESULTADO

SC0docPERProf

(&3P erfil esPerProf|

GSDocPerProf

ColGrouPERFrof

DocRGTotal Prof

Cantidad de docueruntos en Scopus
sor profesor

Cantidad de perfiles de profeseres en
Google Scholar

Cantidad de docuetintos en Googe
Schelar per profeser

Cantidad de grupos de Investigacion
en Mincolciensias por profesor

Documentos totales en Rereche Gate
por profeser

Para evaluar este indicader se tiene en cuenta la canti dad de
documentas de la universidad publicadoes en Scopus, entrela
canti dad de profesores de la universi dad evaluada.

La centidad de prefeseres es tomada del Sistema Macienal de
Tnformaci én de 1a Bducacion Superisr (SHIES

Para evaluar este indicador se tiene en cuenta la cantidad de perfiles
de profesores conlafiliacicn de la univerd dad wisibles en Google
Scholar

Para evaluar este indicader se tiene en cuenta la canti dad de
documentes conlafiliacién de la univers dad publicados en Googe
Schel ar, entre la cantidad de profesores dela universidad evaluada
La cantidad de profeseres ex tomada del Sistema Nacienal de
Tnformaci én de la Educacidn Superier (SNIES)

Para evaluar este indicader se tiene en cuenta la cantidad de grupos
de investigaci on delauniversidad registrados enla pagna web de
Mincienciag, entrela cantidad de profesores de la universidad

La cantidad de grupos de investigaci ¢én es tomada del buscader de
Minciencias de la pagina oficial del ministerie de ciencia, tecnel ogia
e innovacien de Celombia

La cantidad de profeseres es tomada del Sistema Nacienal de
Informac én de la Educacion Supener (SHIES).

Para evaluar ests indicador se tiene en cuentala canti dad de
decumentos con filiacién de la universidad en lared académica
ResecheGate, entre1a cantidad de profesores de la universidad

La cantidad de profescres estemada del Sistera Nacicna de

Informaci én dela Educacién Superior (SNIES)

Numero de documentos en
Scopus

SCOdecP ERProf=((Cantidad de docuemntos
Scopus por profesor Cantidad

Murere de profesores dela
uriversidad

Cantidad de perfiles de
profesores en Google
Scholar

Murmero de documentes en
Google Scholar

deprofesores dela

[univversidad)*(0, 334))* 100%)

G5PerfilesPerProf=(Cantidad de perfiles de
prefesores en Google Schelar
*0.208)/*100%

G3D ecPerProf=((Cantidad de decuemntes

Murere de profesores dela
universidad

Mumere de grupes de
Investigacion reportades en
hfinciencias

en Google Schel ar/ Canti dad de profescres de
1z universidad)®(0 0071 00%)

ColGrouPERProf=([Cantidad de grupos de
I igacion en Mincoleiencizs/Canti dad de

Mumere de profesores dela
universidad

Mumero de Documentos en
ResecheGates

profesores dela

[universidad)*(0, 6375 100%)

DocRGTotalProf=((Documentos totales en

Murere de profesores dela
universidad

RezecheGate/Cantidad de profeseres dela
universidad) ¥ (,023))*100%)

Figura 17: Instrumento de recoleccion y tratamiento de datos para la dimension visibilidad web
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8.  Validacion del modelo
Se valid6 el modelo de madurez del perfil de visibilidad de la investigacion en
universidades colombianas aplicAndolo en 3 universidades colombianas, la primera la
Universidad Nacional de Colombia, la cual es la universidad mejor ubicada en el
ranking de referencia el Scimago Institutions Rankings, la segunda universidad es la
Universidad de la Costa, una universidad ranqueada en el ranking de referencia y que a
través de los afios ha escalado posiciones en el mismo y la Universidad Autonoma del

caribe la cual no se encuentra ranqueada en el ranking de referencia.

8.1. Aplicacion del modelo de madurez a la Universidad Nacional de Colombia.
Tabla 14

Aplicacion del modelo de madurez del perfil de visibilidad de la investigacion en
universidades colombianas a la Universidad Nacional de Colombia

Nivel Nivel Nivel Nivel Nive
1 2 3 4 15
. ) ., 0%- 21%- 41% 61% 81% -
Niveles de madurez Dimensio 20% 40% - ) 100%
) n 60% 80%
Indicadores 0,89
VAC 0,67 )
VIN 1 Vis web
VGI 1 Institucion
VRS 081 al Visibilida
VRE 1 d
SSPerﬂ]!esPerPr 0.1 Institucion 94

a
GSDocPerProf 0,8 VisWeb 0,983
ColGrouPERProf 0,1

DocRGTotalProf 0,2

Nota: Elaboracion propia

Como resultado de la aplicacién del modelo (ver tabla 14) esta universidad se ubica
en el nivel 5 (Optimizado) el nivel mas alto del modelo, el cual sugiere universidades
con estrategias claras para ser visibles en la web, las cuales muestran en sus paginas

web elementos importantes tales como sus productos resultados de investigaciones, sus
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investigadores y profesores, sus grupos de investigacion, las redes sociales
institucionales y los enlaces y contenido de sus repositorios, ademas la estructura de su
pagina web permite una navegacion excelente, ademas en cuanto a la web externa sus
resultados de investigacion le permiten tener una presencia importante en redes
académicas, buscadores y referenciadores en materia de investigacién mas reconocidas.
Por otra parte, es coherente este resultado teniendo en cuenta que se aplicé a la
universidad colombiana mejor ubicada en el ranking de referencia y con una excelente

posicion en los rankings mencionados en este documento.

8.2. Aplicacion del modelo de madurez a la Universidad de la Costa
Tabla 15

Aplicacion del modelo de madurez del perfil de visibilidad de la investigacion en
universidades colombianas a la Universidad de la Costa

Niveles de madurez Nivel Nivel Nivel Nivel Niv
1 2 3 4 el5
) iy 0% 21% 41% 61% 81% -
Dimensio ) ] ) ) 100%
Indicadores n 20 40% 60% 80%
VAC 0,9 0,88 %
VIN 0,67 )
VGI 086  Visweb
VRS ’1 Institucion
VRE p Al Visibilida
GSPerfilesPerPr 1 4 d
0 f g !ar;stltuuon 77
GSDocPerProf 47 Vis Web 0,7

ColGrouPERProf 0,0

DocRGTotalProf 1,1

Nota: Elaboracion propia

Como resultado de la aplicacién del modelo (ver tabla 15) a esta universidad se observa
gue se encuentra en el nivel 4 (Administrado) un nivel alto el cual sugiere universidades

que han trabajado en su visibilidad, sus paginas web son accesibles muestran elementos
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tales como sus investigadores y profesores, sus grupos de investigacion, las redes
sociales institucionales y los enlaces y contenido de sus repositorios, Ademas de esto
generan visibilidad en la web externa a partir de la publicacion se sus resultados de
investigacion.
Como recomendaciones para esta universidad se obtuvieron las siguientes:
Mostrar todos sus investigadores en la pagina web institucional.
= Ampliar la informacién de sus investigadores en la pagina web institucional:
Curriculum vitae, Proyectos, Lineas de investigacion.
= Mostrar informacion de contacto de sus investigadores en la pagina web
institucional.
= Mostrar todo tipo de notas cientificas en su pagina web institucional.
Ampliar la descripcidn de los grupos de investigacion en la pagina web
institucional:
Proyectos, Lineas de investigacion, Informacion de contacto del lider del grupo.
= Inclusion de todos sus investigadores en Google Scholar con el dominio
institucional.
= Publicacion de minimo un articulo en Scopus por parte de todos sus
investigadores.
Por otra parte, es acorde a la realidad el resultado que presenta el modelo, debido
a que la Universidad de la Costa en los Gltimos afios ha realizado esfuerzos por
mejorar su visibilidad en el &mbito investigativo, reflejandose también las
posiciones obtenidas en el ranking de referencia Scimago Institutions Rankings en

los Gltimos anos.
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9.  Conclusiones

La visibilidad web de la investigacion es un aspecto esencial en la actualidad para las
universidades que buscan ser reconocidas en el mundo académico por su calidad
investigativa. A partir de una revision de la literatura y los expertos consultados existen
un amplio nimero de variables que inciden en la visibilidad web de la investigacion de
las universidades colombianas, en este trabajo inicialmente se tomaron cerca de 87
variables, para obtener un total de 17 indicadores, de manera que se tocaran todas las
dimensiones de esta y se involucraron en el modelo las métricas mas importantes y
prestigiosas para las universidades colombianas, en este punto del trabajo se concluye
que para el modelo no es necesario incluir este nimero de indicadores, debido a que los
resultados del analisis estadistico indican que existe variables que tienen la misma
incidencia en la visibilidad de las universidades colombianas, por lo que en el modelo
final se tomaron 10 indicadores las culés inciden de manera directa en la visibilidad de

las universidades colombianas.

Como aporte de este trabajo de grado, también podemos concluir que las variables con
mayor incidencia en el modelo estan relacionadas con la visibilidad del investigador, de
acuerdo con los resultados de los analisis estadisticos que se realizaron es importante
que los investigadores tengan perfiles visibles en las distintas redes académicas,
buscadores y referenciadores, Ademas de esto, es indispensable que cada uno de los
investigadores de la universidades tengan sus perfiles asociados al dominio institucional

de la universidad donde pertenecen.

También se puede concluir que las paginas webs institucionales son de gran importancia
para la visibilidad de la investigacion de las universidades, gracias a que son una vitrina

para mostrar aspectos clave como los productos de investigacion que se desarrolla en las
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universidades y también son puente para que sus investigadores creen redes de

conocimiento.

Finalmente, de acuerdo con las validaciones realizadas el modelo de madurez del perfil
de visibilidad web de la investigacion en universidades colombianas, se pudo concluir
que este tiene validez para aplicarse a universidades colombianas, debido a que los
resultados de las aplicaciones que se realizaron a la Universidad de la Costay a la
Universidad Nacional de Colombia, son coherentes y acordes a la posicion obtenida por
las universidades en el ranking de referencia Scimago Institutions Rankings.

Como trabajos de investigacion propuesto a partir de este estudio se sugieren los

siguientes:

El disefio de un software que a partir del modelo de madurez disefiado permita una
actualizacion y aplicacion sencilla para las universidades colombianas, también se
propone como una investigacion interesante la evaluacion de la arquitectura de las
paginas web institucionales colombianas que mejoren la navegacion y permitan una
mayor visibilidad a las universidades y por ultimo otro trabajo relevante a partir de la
presente investigacion es la evaluacion del perfil del investigador universitario, la cual
indique acciones a seguir por los investigadores tendientes a mejorar su visibilidad lo

cual aporta positivamente a las universidades.
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sobre investigacion

cientifica. La informacion peHadfHse

se contrasto con el
posicionamiento de las
universidades en Ranking
Web de Universidades
(Webometrics) y en el SIR
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La
transparenc
ia de las
Universida
des en
Colombia
en Internet
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El presente articulo busca
estimar y comparar el
nivel de transparencia que
presentaban las
universidades en
Colombia durante 2015,
una vez publicada la Ley
1712/2014 de
transparencia y derecho de
acceso a la informacion en
Colombia (marzo de2014).
El estudio analiza un total
de 84 universidades,
publicas y privadas,
registradas en el Sistema
Nacional de Informacion
de Educacion Superior del
Ministerio de Educacion

Este trabajo
busca estimar
el nivel de
transparencia
que
presentaban
las
universidades
publicas

en Colombia
durante 2015,
una vez
publicada la
Ley 1712/2014
de
transparencia y
derecho de
acceso a la
informacion en
Colombia. Por
es0, el estudio
aqui expuesto
toma como
base

96 preguntas o paramentros
enmarcadadas en dos
dimenciones tranasparencaia
formal (micro navegaciony
macro navegacion) y
transparencia sustantiva .
TRASNP

ARENC

A
FORMA
L
MICRO

NAVEG

ACION

-Calidad y volumen de la
informacion (relevancia,
registro total y orden de la
informacion expuesta en el
portal institucional)
-Legilibilidad y ergonomia
del disefio Web del portal
institucional

-Navegacion y
representacion de la
informacion en el portal
institucional
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Nacional de Colombia, en
mayo de 2015. El estudio
aplico un instrumento
ajustado a la norma legal
vigente en este pais,
desarrollado por el grupo
Tra.Bu.Comde la
Universidad Complutense
de Madrid, compuesto por
75 preguntas estructuradas
en dos dimensiones de
analisis: la medicion de la
transparencia formal y la
medicién de la
transparencia sustantiva de
las paginas Web de dichas
instituciones, entre otros
aspectos. Los datos que se
muestran en este trabajo
dan cuenta de un contexto
donde, si bien se observan
puntajes aceptables a nivel
formal, la mayor debilidad
observada esta a nivel
sustantivo, apreciandose
un mayor nivel de
transparencia general en
las universidades publicas.

metodoldgica

el trabajo
realizado

en 2014 por el grupo
de investigacion
Tra.Bu.Com

de la Universidad
Complutense de
Madrid, donde se
aplicd un analisis
directo de las paginas
Web institucionales,
por medio de

un

instrumento
diligenciado

por el equipo
investigador a
cargo del
proyecto en el
que se funda

este trabajo,
donde se
estimaban un
conjunto de
categorias

para la

medicion de la
transparencia
formal,
relacionada

con la

idoneidad de

la informacion

expuesta en

-Recuperabilidad de la
informacion a través de las
bases de datos del portal
institucional
-Interactividad y
computabilidad (vias de
comunicacion existentes

y efectividad e
interactividad del portal
institucional)

-Descarga de la informacion
en enlaces (existencia de
enlaces activos en el portal
institucional)

-Servicios adicionales
(software u otros productos
alternativos que la
Universidad pueda
proporcionar para facilitar
el acceso a informacion
desde su portal
institucional)

MACRO NAVEGACION
-Visibilidad y luminosidad
(presencia y funcionamiento
de enlaces externos y criterios
claros de seleccion de estos;
ademas de indexacion del
portal en motores de
bldsqueda)
-Auto-descripcion de la
Web (presencia de

titulos y meta-etiquetas

en las paginas del

portal)
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los portales TRASNPARENCA
Web SUSTANTIVA
institucionales -Existencia de portal de
y la transparencia
transparencia -Portal Web responde a
sustantiva, criterios jerarquicos internos
que alude -Datos institucionales que

directamente
al conjunto de
procedimiento
Sy
documentos
exigidos por
la Ley de
Transparencia
en Colombia
(Ley
1712/2014),
con el fin de
brindar a la
comunidad e
individuos
interesados la
informacion
necesaria para
conocer el
funcionamient
0 y quehacer
de cada
institucion de
estudio desde
estos escenarios
digitales.

( La investigacion se

figuran en el portal Web
-Titularidad de la
informacion expuesta
-Acceso a documentos
solicitados por terceros
-Exposicion clara de plazos
de respuestas a solicitudes
de informacion
-Procedimientos de acceso a
informacion
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realizo con todas las
universidades
registrdas en ESNIES
en mayo de 2015)

wWgOOOU

Art
icul

Accesibilid
ad web en
las
Universida
des del
Ecuador.
Analisis
preliminar

Navar
rete

Lujan

AP ODN

El interés de la
accesibilidad web en
Ecuador se enmarcaen la
declaracion del Plan
Nacional para el Buen
Vivir, 2013- 2017, que en
el segundo objetivo
promueve la igualdad,
inclusion y equidad social,
ademas del interés del
Estado en procurar un pais
sin barreras, explicitado en
la Ley Organica de
Discapacidades. Para
alinearse con esta estrategia
estatal, las universidades
publicas deben procurar el
cumplimiento de las
normativas sobre
accesibilidad web en sus
portales web
institucionales. En este
articulo se verifica, a través
de herramientas de

En Ecuador existen 71
universidades
reconocidas por el
Consejo de Educacion
Superior, CES: 29
universidades publicas,
9 universidades
particulares
cofinanciadasy 33
universidades
particulares[3]. Las
universidades se
encuentran calificadas
en 4 categorias, de
acuerdo a la Gltima
evaluacion realizada
por el Consejo
Nacional de
Evaluaciony
Acreditacion de la
Educacidn Superior,
CONEA entre el
2010-2011. La
categoria A

corresponde a las

De cada una de las
universidades seleccionadas
se evallian 6 paginas
comunes a todos los portales
web y que corresponden a
las siguientes:

'Home Page, Presentacion,
Inicio. Permite el acceso al

resto de la informacion

contenida en el portal web.

Si la primera pagina no es

accesible, es dificil acceder

al resto de paginas del portal
web.

 Oferta Académica,

Carreras. Informacion

sobre las carreras de

pregrado y postgrado
ofertadas por la

Universidad.

. Carrera de pregrado. Una
pagina descriptiva de
alguna carrera.

Programa de postgrado.
Una pégina descriptiva de
algln programa o maestria.

 Investigacion.
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software, el nivel de
cumplimiento de las
directrices sobre
accesibilidad web y la
observancia de la sintaxis
de lenguajes de marcado y
hojas de estilo, en los
portales web de las
principales universidades
del Ecuador. A partir de los
resultados del analisis se
podra establecersi es
necesario mejorar el disefio
de los portales web de las
universidades.

>g0o0U

Art
icul

Analisis de
Eficiencia
de la
Visibilidad
de
Universida
des
Latinoame
ricanas y
su Impacto
en el

Maritz
a
Torres-
Samuel
Carme
n
Vasque
Z,
Amele
c

A
|ncIU|das enel ToplOO del
Ranking Web de
Universidades
Latinoamericanas
publicado por la base de
datos Webometrics en
enero de 2017. El Analisis
de Envelopment (DEA) se
utilizoé para calcular las
contribuciones de
variables de entrada a la
eficiencia. Como fuentes
de datos para los insumos,

universidades mas
destacadas, con un
total de 14
universidades, de las
cuales 9 son publicas;
de éstas, 6 ofrecen
carreras de pregrado y
postgrado, y 3 ofertan
exclusivamente
programas de
postgrado. La
categoria B
corresponde a las
universidades con la
subsiguiente
evaluacion, conun
total de 10
universidades, de las
cuales 6 son publicas y
ofrecen carreras de

Informacion sobre las
investigaciones que
desarrolla la Universidad.
Una pagina
representativa de
investigacion.
Vinculacion con la
colectividad. Servicios que
la Universidad presta a la
colectividad. Una pagina
representativa de algun
proyecto o servicio de
relacion con la
colectividad.

La evaluacion de la
accesibilidad web se realizo
con la herramientas
automaticas de evalacuacion
web TAW

pregrado y postg rado.
i l g G

en cada uno de los
componentes
propuestos, con sus
respectivas variables
asociadas a la
visibilidad de
Investigadores,
productos y la
universidad.
Posteriormente como
ejemplo de
ilustracion, las
universidades

universidades como un
conjunto de tres factores
interrelacionados:

-la visibilidad de los
productos (investigacion,
documentos académicos y
patentes, esencialmente)
-la visibilidad de sus
investigadores (a través de
susactividad en redes
académicas y otros medios)
-la visibilidad de la
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el estudio considera los
datos acadéemicos
publicados en la web de
cada universidad, los
contenidos y perfiles
mostrados de Google
Scholar (GS), los datos
publicados por la
universidad en
ResearchGate como red
cientifica y, finalmente, los
datos de las redes sociales
como cuentas de Twitter y
Facebook de las
respectivas instituciones.
La oferta de posgrado, la
visibilidad en GS y el uso
de redes cientificas y
sociales contribuyen
favorablemente al
posicionamiento web de
las universidades
latinoamericanas.

Ranking Viloria
Web , Tito
Crissie
n
Borrer
0, Noel
Varela,
Danely
S
Cabrer
a,
Merce
des
Gaitan-
Angulo
Jenny-
Paola
Lis-
Gutiérr
ez
Amel
ec
Ranking | Vilori
D| Art of aa 2
O icul | scientifi , |0
Cl o c Marit | 1
00 Visibilit, za |6
7 y of Torre
Latin S
Americ Samu

ubicadas en el TOP
100 del Ranking
Latinoamericano
publicado por
Webometrics en
Enero de 2017
agrupados en
cuartiles, se toman
como referencia, de la
cual se recogieron los
datos de cada una de
sus paginas web
institucionales,
ResearchGate y
Google Scholar. A
través de la aplicacion
de estadisticas
descriptivas y
correlaciones, cada
uno de los
componentes de
visibilidad son
caracterizados en las
universidades
estudiadas

Universidad (a través de la
Gestion del contenido de su
portal y su posicionamiento
en el ranking mundial)

measures
of internationally
recognized visibility, in
which variables related to
the dissemination of
scientific contents are
measured. The present
work explores these
classifications of visibility
of the Latin American

universities as well as

(b) Integrate with

social networks like
Facebook,

Instagram, Twitter

and others Ranking

of Scientific

Visibility of Latin
American

Universities

411 International Journal of
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an elb a documentary revision of Control Theory and
Univers| the same ones. There are Applications
ities | Carm divergences between -To ensure that all
en countries that are admlnl_stratl_ve processes of
qusa considered similar, even. the Unlversﬁy are carried
Vasq between universities of the out througr_\ its portal.
uezc same country. As a result, . Encourage its researcr_]ers
Noel it is necessary to analyze and develop technr?logr:cgl
the vari ffect competencies so that their
Varel BRI findings are published
ad formally on the Web
Danel
ys
Cabre
rae
Merc
edes
Gaita
n_
Angu
lof
Este articulo presenta
algunos resultados de
la investigacion
(EDU2011-26437) El método utilizado en
en la relacion entre este estudio responde a
diversos aspectos de |las premisas del Tipos de organizacion de la
las universidades de método interpretativo 'nve_St'gaC'On (centros,
Good investigacion (gestion, pues se fundamenta en Irg]gsrtlljt[;:(s)sérr?g;elntes )
: promocion, visibilidad [comprender los g U
D| Art | practices ' o . - Tipos de gestion que llevan
o | icul . ,etc.) y el significados sociales N i
applied to estos grupos, centros o
C| 0 | research reconocimiento que las personas _ | Institutos.
00 manage universitario de desarrollan en relacion gjementos que favorecen la
8 ment at investigacion y al produccion cientifica del
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top
ranking
universiti
es(Articl

e)

S_
Folch,
M.
aAutor
de
correo
electr

clasificacion
internacional. En
relacion con esta
investigacion , este
articulo presenta varias
buenas practicas
especificas
degobernanza 'y
gestion delas
universidades
comunes mas
reconocidas.
Seevaluaron las cinco
mejores universidades
espafolas en rankings
internacionales entre
2003y 2013,
incluidas entrevistas
con 43 personas
relacionadas con ella
gestion general delos
programas de
investigacion y los
equipos de gobierno
integrados por
reconocidos
investigadores y
miembros de equipos
de investigacion. Un
analisis cualitativo de
la informacién a
través de MAXQDA

contexto, los objetos y
otras personas. Por
tanto, este estudio ha
requerido de una
metodologia
cualitativa que de
acuerdo con los
objetivos planteados
se baso en

estrategias
etnograficas tales
como grupos de
discusion, entrevistas
en profundidad y
analisis de
documentos.

Para la muestra se
seleccionaron 5
universidades espafolas
por su reconocimiento
en los rankings
internacionales y
nacionales. La
seleccion de estas
universidades se realizd
revisando la

posicion de las
universidades
espafolas en los
rankings mas
reconocidos durante los
Gltimos diez afios.

grupo.

.Elementos que favorecen la
internacionalizacion de los
grupos.

-Grado de heterogeneidad
entre los miembros del
grupo (categoria académica,
experiencia
investigadora, intereses

diferentes,...).

Reconocimiento /incentivos
por la investigacion. Tipos
de reconocimiento
(personal/grupal,

econdmico/curricular,...).
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conduce a las varias
conclusiones.
Lasuniversidades
mejor calificadas
mantuvieron practicas
solidas para sostener el
apoyo a la
investigacion
institucional y
establecieron
estructuras cuyo
proposito es promover
la investigacion y la
erudicion, tales como
fondos generosos,
redes detransferenciay
apoyo sistematico para
la publicacion,
presentaciones de
proyectos y la
visibilidad deresultados
exitosos © 2015,

R
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El articulo aborda el
LA . tema de la “gestion de »
Dl A GesTi Angel 2| . o Gestion de los procesos
O rti 5\ pg Humbe O la investigacion” como internos en materia de
C| cu rto 0 un concepto y campo de investigacion
00 lo LA Facund 9 jaccign, derivado del
o INVES "o Diaz mas general “gestion
TIGACI
ON: del conocimiento™,
UNA ambos constituidos
EXIGE como dos paradigmas
NCIA de desarrollo
DE LA individual, institucional
SOCIE y social. Se parte de la
DAD idea, debida a Drucker,
DEL de que gestion es “hacer
CONO las cosas
CIMIE correctamente”, €
NTO investigar es “producir
conocimiento nuevo”,
para luego identificar
algunas aplicaciones en
el caso colombiano
R 510 Gl
de investigacion,
incluidos los ex -
Despues de la alumnos y el personal
LA Osvald
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realizacion del Quinto
Seminario de
Investigacion del
Consejo de Rectores
de Universida-
Michelini la
preparacion de un
libro que sistematizara
los antecedentes
historicos que
explican la
conformacion del
sistema de
investigacion de las
universidades
privadas argentinas,
su evolucion y los
rasgos esenciales de
Su situacion actual.

que han ganado
premios Nobel y
medallas Fields,
investigadores muy
citados, articulos
publicados en Nature
and Science, articulos
indexados en los
principales indices de
citas y el rendimiento
académico per capita
de una institucion. .
Para cada indicador, a
la institucion con la
puntuacion mas alta se
le asigna una
puntuacion de 100, y
las demas instituciones
se calculan como un
porcentaje de la
puntuacion mas alta.
Se examina la
distribucién de datos
para cada indicador
para detectar cualquier
efecto distorsionador
significativo; Se
utilizan técnicas
estadisticas estandar
para ajustar el
indicador si es
necesario. Los
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Universidad de Shanghai
Jiao Tong 11 ha publicado -
en Internet un Ranking
Académico de
Universidades del Mundo
que ha atraido la atencién
ol A IThe NIAN 20mundial. Las instituciones
O rti /Academi |CAl 19Se clasmcap d_e acuerdo  PeedfbRYIERKOO Alumni of istitution nobel
Cl culc LIU con e,l rgndlmlento prize and fields medals
01/ lo |Ranking jand gcader_nmo_p de Staff ofan
1 of World 'YING investigacion y los o
Universit CHEN | ndicadores de .
ies G clasificacién incluyen winning nobel
importantes premios prize and
internacionales, fields medals
investigadores altamente Highly cited
citados en campos E’gﬁsaegfgig%résé ished in Nature

importantes, articulos
publicados en revistas
principales seleccionadas
y / 0 indexados por indices
de citas importantes, y
desempefio per capita. Los
problemas metodoldgicos
discutidos aqui incluyen
evaluacion cuantitativa
versus cualitativa,
evaluacion de investigacion
versus educacion, la
variedad de instituciones,
el lenguaje de
publicaciones, seleccion
de premios, etc.
Problemas técnicos tales

como la definicion y

Papers indexed in
scence citation
index-expanded and
social citation index
Per capita
academic
performace of an
institution
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nombramiento de
instituciones, la fusiony
division de instituciones,
y la busqueda y atribucién

e .. . .
gubllcacmnes se discuten.
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Los detalles de la sociedad
contemporanea implican,
a nivel de las ciencias de
la educacidn, tanto ajustes

epistemologicos como
ajustes en las relaciones de
la escuela como
institucion con la
autoridad gobernante. La
reduccion de la
participacion del estado en
la organizacion y
funcionamiento de la
escuela implica, junto con
la descentralizacion y la
reduccion de los recursos
presupuestarios asignados,
la asuncién del principio
de autofinanciamiento por
parte de las diversas
instituciones educativas y
la preocupacion por la
competitividad como

centered educational
marketing, including
systematic promotion
of the educational
offer, popularization
of educational
activities of good
practices and
mediatization of
school performance
and extra-curricular
activities of students
(shows, competitions)
will result in
increased institutional
visibility of the
School Center for
Inclusive Education.
Our investigative
approach was based
on qualitative
research. The main
reason for this choice
was that qualitative
research involves
obtaining responses
from a small number
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study

requisito previo para la
supervivencia en las

condiciones de un tipo

competitivo de realidad
educativa. Las escuelas se

conviertenen

competidores en el campo
de las ofertas educativas,

of respondents and
the results are of a
qualitative style:
ideas, perceptions,
feelings, associated
values, reasons,
preferences,
suggestions (Bratucu,
2012). The case study
was doubled by a
questionnaire based
survey method. The
questionnaire,
including nine items
designed in the form
of closed questions,
was applied 32
persons among local
authorities (mayor,
city councilors,
directors of schools in
the city, police
representatives, etc.),
to members of county
authorities
(management of the
County Council and
the County School
Inspectorate, etc.) and
personalities
considered to be

representative for the
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economic and cultural
life of the locality. As
for the items, they
mainly focused on
identifying the extent
to which these
persons appreciate
and know the
importance of
inclusive education
and value the school
activities. These
people were chosen
taking into account
both their influence in
the community and
their standing as
opinion leaders and
the fact that most of
them have the power
to 100 Stan Cristian
and Manea Adriana
Denisa / Procedia -
Social and Behavioral
Sciences 127 (2014)
98 — 102 decide the
allocation of financial
or material resources
to the School Center
for Inclusive
Education. In order to

increase the accuracy
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of the extent to which
the marketing activity
led to improved
perceptions of the
local community
concerning the
School Center for
Inclusive Education
and increase its
institutional visibility,

the
S

e

NMNROOO

PP

Visibilida
d
académ
ica
colomb
ianaen
Google
Schola
;

Enriqg
ue
Ordun
a-
Malea
Emilio

Delgad

NPk, O

The ranking of universities
published on the web by
both Webometrics and
Scimago are considered
measures of
internationally recognized
visibility, inwhich
variables related to the
dissemination of scientific
contents are measured.
The present work explores
these classifications of
visibility of the Latin
American universities as
well as a documentary
revision of the same ones.

GSC offers
normalized list of
researchers working
at specific
institutions, but only
researchers that have
both entered their
affiliation and verified
their profile using
their institutional
email are included in
these lists. When
authors are included
in these lists, alink
appears in their

institutional

Revistas
colombianas
en Google
Scholar
Metrics
REVISTAS
COLOMBIAN
AS EN
GOOGLE

s

Autores con perfil creado
en google escholar
Universidades com

principales proveedores de
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0 There are divergences  information, linking (informacion a google
between countries that are to the list of escholar
Lopez- considered similar, even, researchers working
between universities of |in the appropriate
Cozar the same country. Asa finstitution. However,
result, it is necessary to this feature suffers
analyze the variables that from various
affect the visibility of
Latin American —
universities, especially throughout their
those related to research, @academic career, it
that affect their efficiency only takes into.
o account the institution
In this process of they entered at the
international scientific  tjme they created their
positioning. Keyword: profile or when they
Visibility, universities, last updated the data.
scientific research, Latin
America.
Entre las estrategias que han
Se trata de un estudio generado que Colombia gane
Se analizan los efec(tjosl descriptivo y cada dfa mas madurez
Dl A Politica |Silvia |2 po?gl\;gigsgfﬁg:;l\goizn;s * gomparativo llevado 2 cientﬁfica, € !oueden
O rti nacionaly | Mol 0 dirigidasaincentivarla €32 en el contexto  imencionar cinco que estan
C| cu |visibilidad = jna. 1 Produccion cientificade delanalisisdel directamente relacionadas
01/ 1o finternacion Mol 3| losprofesores domlnlq C|ent|f|c<? con la comunicacion
3 ) universitarios, ademas de colombianoa partir de cjentifica: _
al. Elcaso g aquellas que rigen para las|yat05 Scopus. Por EF\‘W@I%%%SIOS
colombian g instituciones de educacion | |20 e La clasificacion de revistas
0 superior dentro de los ’

cientificas nacionales.
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procesos de acreditacion de
la calidad y la asignacion de
recursos del presupuesto
nacional. Se pone en
evidencia que si bien
Colombia reporta la mayor
tasa de crecimiento de los
paises latinoamericanos en
la base de datos Scopusy
esta mejorando sus
practicas de comunicacion
cientifica, tiene el reto de
acompanar los resultados
de este desempefio, con un
mayor énfasis en los
indicadores de calidad. Son
necesarios ajustes a las
politicas relacionadas con
la produccion cientifica
colombiana en aras de una
mayor visibilidad
internacional y un sistema
de incentivos a
investigadores e
instituciones de educacion
superior mas eficiente. En
esta direccion empiezan a
orientarse las nuevas
disposiciones

sobre las revistas y
produccion cientifica
de Colombia se
obtuvo de la
plataforma SCImago
Journal and Country
Rank (SCImago
Research Group, 2013)
de donde también se
tomaron los datos
correspondientes a los
paises
latinoamericanos con
mayor produccion:
Brasil, México,
Argentina y Chile. En
la misma linea, se
consultaron las
plataformas Web of
science, Redalyc y
SciELO.

La informacion sobre
Publindex se obtuvo
directamente del portal
de Colciencias, y de
los documentos
soporte que el mismo
sitio ofrece. Los
documentos de
politica se
recuperaron
directamente de sitios

El modelo de medicion de
grupos de investigacion.

La asignacion de recursos a
las universidades estatales.
-El sistema de acreditacion
de la calidad de
instituciones y programas
de pregrado y posgrado.
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Anexo 1. Ficha de observacion de datos relacionados con la investigacion en las paginas web institucionales.

Identificador: Fa-LNI

|I]escri|:_|ci6n: Fichade abservacidn del portal web de las universidade s

Descripcion de indicadores

Hr | Identificador Hombre Hr Subindicador Tipo Fuente
a1 CANTIDAD DE ARTICULDS MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
2 CANTIDAD DETESIS DE PREGRADO MUMERD ENTERQ Web de la universidsd
3 CANTIDAD DE COMNSULTORIAS CIENT IRCO TECHICAS MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
4 CANTIDAD DE INFORMES TECMICOS AMNALES MNUMERD EMNTERQ Web de la universidad
5 CANTIDAD DE UBROS MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
[ CANTIDAD DE EMPRESAS DE BASE TECHNOLOGICA MNUMERD ENTERQ Web de la universidad
7 CANTIDAD DE TESIS DE MAESTRIA MUMERD EMTERO Web de la universidad
=) CANTIDAD DE INFORMES FINAL DE INVESTIGACION MNUMERD ENTERQ Web de la universidad
E] CANTIDAD DE S OFTWARES MUMERD ENTERQ Web de la universidad
a0 CANTIDAD DE DOCUNENTOS DE TRABAIOD MNUMERD ENTERO Webk de |3 universidad
1 FRODInw FRODUCTOS DE | MYESTIGACION 11 CANTIDAD DE CAFITULDS DE LUEBRD MUMERD ENTERQ Web de la universidad
az CANTIDAD DE GENERACION DE CONTEMIDO WIRTUAL MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
13 CANTICAD DE EDICIONES MUMERD ENTERQ Web de la universidad
14 CANTIDAD DE FROTOTIFOS INDUSTRIALES MNUMERDO ENTERO Web de |3 universidad
15 CANTIDAD DE TEIS DE DOCTORADD MNUMERD ENTERQ Web de la universidad
18 CANTIDAD DE BOLETINES DIWULGATIVGS DE RESULTADD CE INVESTIGAC SN MUMERD ENTERO Web de la universidad
a7 CANTIDAD DE CONSULTORIAS EN ARTES ARQUITECTURA Y DISEM O MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
1= CANTIDAD DE INNOWACION BS DE GESTION EMPRESARIAL MNUMERD EMTERQ Web de la universidad
a3 CANTIDAD DE GEMERS CION DE CONTEMIDO MULTIMEDLA MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
20 CANTIDAD DE REGULACIONES ¥ NORMAS MUMERD ENTERQ Web de la universidad
21 CEMNTIDRD DE FATENMTES MNUMERD ENTERO Webk de |3 universidad
22 IUEST Ré EL MUMERQ DE GRUPOS DE INVESTIGACION Diicot dmice {5i,ne) Web de la universidad
23 UESTRA UM EMLACE QUE DIREGTIONE & CADS LOS GRUPDS DE INVESTIGACIS Diicot dmice si,ne) Web de la universidad
2 GRUPInw GRUPO DE INWESTIGACION 24 IUESTRA LA DESCRIPCION DEL GRUPO DE INVESTIGACION Cricot dmice fs5i,ne] Web de la universidad
25 MUESTRA LOS INTEGRANTES DE GRUPD DE INVESTIGAQION Ciicot dmice {si,ne) Web de la universidad
28 MUESTRA LOS OEIET IVOS Dricot dmico {5i,no) Web de |3 universidad
27 LA UMIWERS DD CLIENTA COM REPOSITORIQ INSTITUCIOMNA L Diicot dmice fsine) Web de la universidsd
25 AMTIDS D DOCUMENTOS EMN EL REFOSITORIO DESDE L& WEE DE L& UNIWERS DA MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
23 CAMTIDAD DE REVISTAS CIENTIACAS DE L& UNIVERSIDAD MNUMERD EMNTERQ Web de la universidad
30 TIDAD DE ARTICULDS DE LAS REVISTAS CIENTIFCAS EN L& WEE DE L8 UNIVERS] MNUMERD ENTERO Web de |3 universidad
31 PRESENCIA EM REDES SOCIALES VISIELES EN LA PAGINA WEE Dricot dmice {s5i,ne) Web de la universidad
3 PRECweb FRESEMCIA EM LA WEE 32 MUESTRA EL ENLACE DE TWITER EM LA PA GINA WEE Ciicot dmice sinel Web de la universidad
33 IWIWESTRA EL ENLACE DE FACEEDOK EM LA PAGINA WEE Dicot dmice {si,ne] Web de la universidad
34 MUESTRA EL EMLACE DE INSTAGRAM EM LA PAGINA WEE Diicot dmice {si,ne) Web de la universidad
35 IMUESTRA EL EMLACE DE LIMKEIMD EM L& FAGINA WEE i cot dmico f5i,no) Webk de |3 universidad
36 MUESTRA EL EMLACE DE ¥ DUTUEE EN LA RAGINA WEE Dicot dmice {si,ne) Web de la universidad
37 CANTIDRAD DE FROFESORES DE LA UMNINVERSIDAD Dicot dmice {s5i,no) Web de |3 universidad
4 CAMNTIrw CANTIDAD DE INVESTIGADORES 3= CAMTIDAD DE INVESTIGAD ORES Mumerice Entera Web de la universidad
33 MUESTRA PERAL INSTITUCIOMNAL DE INVESTIGADOR EN L8 PAGINS WEE Dicat drmice f5i,no) Webk de |3 universidad
a0 MUESTRA EL NOMERE DE CADA INVESTIGADOR EN LA PAGINA WEE Dicot dmice {si,ne] Web de la universidad
A1 MUESTRA EL CURRICULUN VITAE DE CADA INVESTIGADOR EM LA PAGINA WEE Diicot dmice si,ne) Web de la universidad
5 FERALnw FERAL DEL INWESTIGADOR 42 MMUEST RE LAS PUELCACIOMES DE GADS IMVESTIGADOR EN L& PA GINA WEE Dricot dmico {5i,no) Web de |3 universidad
43 LDS GRUFO DE INVESTIGACION ASDCIADDS & CADS INVESTIGAD OR EM LA PAGI Ciicot dmice si,ne] Web de la universidad
44 DS PROYECTOS DE INVESTI GACION 25004 D0S DE CADA INVESTIGADOR EN LA, P Dricot dmico {5i,no) Web de |3 universidad
a5 UESTRA LDS DATOS DE CONTACTO DE CADA INVESTIGADOR EM LA PAGINA WER Dicot dmice {si,ne) Web de la universidad

Anexo 2. Ficha de observacion

de pagina web oficial del buscador Google Scholar.
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Identificador: FC-GSH

Descripcion: Ficha de observacion del pagina web de Google Scholar

Descripcién de indicadores

Nr Identificador Nombre nr Subindicador Tipo Fuente
CANTIDAD DE DOCUMENTOS DEL REPOSITORIO VISIBLES ..
1 DESDE GOOGLE SCHOLAR Numero entero Pdagina web de Google Scholar
1 VISIWeb VISIBILIDAD WEB CANTIDAD DE ARTICULOS DE LAS REVISTAS VISIBLES EN L.
2 Numero entero Pagina web de Google Scholar
GOOGLE SCHOLAR
3 CANTIDAD DE DOCUMENTOS EN GOOGLE SCHOLAR Numero entero Pagina web de Google Scholar
PERFILES ACADEMICOS EN LA CANTIDAD PERFILES DE LA UNIVERSIDAD EN GOOGLE L.
2 PERFAcad WEB 4 SCHOLAR Numero entero Pagina web de Google Scholar

Anexo 3. Ficha de observacion de fuentes asociadas a la visibilidad de la investigacion en la web.

Identificador: FD-EXT

Descripcion: Ficha de observacion de diferentes fuentes asociadas a la

visibilidad web

Descripcion de indicadores

Nr Identificador Nombre Nr Sublndicador Tipo Fuente
1 VISiweb VISIBILIDAD WEB 1 CANTIDAD DE DOCUMENTOS DE LA UNIVERSIDAD NUMERO ENTERO Pagina web Scopus
REGISTRADOS EN SCOPUS 8 P
CANTIDAD DE CITACIONES POR UNIVERSIDAD SEGUN . . .
2 CITAS CITACIONES 2 NUMERQO ENTERO Pagina web Rankin de transparecia
EL RANKING DE TRANSPARENCIA
POSICION EN EL RANKING DE COLOMBIA EN EL . .
3 NUMERQO ENTERO Pagina web de Scimago
SCIMAGO INSTITUTIONS RANKINGS
4 POSICION EN EL RANKING DE COLOMBIA EN EL NUMERO ENTERO Pagi b de Ranking Web de Uni idad
agina web de Ranking'Weh de Universidades
3 RANKWeb RANKINGS WEB _ RANKING WEB DE UNIVERSIDADES
POSICION EN EL RANKING DE COLOMBIA EN RANKING L .
5 s NUMERO ENTERO Pagina web del Ranking QS
POSICION EN EL RANKING DE COLOMBIA EN EL . . .
6 NUMERQO ENTERO Pagina web del Ranking Shangai
RANKING SHANGAI
PERFILES ACADEMICOS 7 CANTIDAD DE PERFILES DE LA UNIVERSIDAD EN NUMERO ENTERO Pagi b de R hgat
agina web de Reserchgate
4 PERFAcade EN LA WEB RESEARCHGATE 8 &
8 CANTIDAD PERFILES DE LA UNIVERSIDAD EN SCOPUS NUMERQ ENTERO Pagina web de Scopus

Anexo 4. Fichas de observacidn pagina web oficial del ministerio de ciencia, tecnologia e innovacién de Colombia.
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Identificador: FE-COL

Descripcion: Ficha de observacidn del pagina web de Colciencias

Descripcion de indicadores

HNr Identificador Hombre nr Subindicad or Tipo Fuente
1 CAMTIDAD DEARTICULDS Mumero entero Pagina web de Caoldencias
2 CANTIDAD DETESIS DE PREGRAD O Murnero entero Pagina web de Colciencias
3 CANTIDAD DE CONSULT ORIAS CIEMTIACO TECNICAS Murnero entero Pagina web de Colciencias
3 CANTIDAD DE INFORMES TECHI COS AMNALES Murmero entero Pagina web de Colcencias
5 CANTIDAD DE UBRODS Murnero entero Pagina web de Colciencias
6 CANTIDAD DE EMPRESAS DE BASE TECHOLOGICA Mumero enter Pagina web de Colcencias
7 CANTIDAD DE TESIS DE MAESTRIA Murnero entero Pagina web de Colciencias
8 CANTIDAD DEINFORMES AMAL DE INVESTIGACI ON Mumero entero Pagina web de Caoldencias
9 CAMTIDAD DE 5OFTYWARES Murnero entero Pagina web de Colciencias
10 CANTIDAD DE DOCUMENTOS DE TRABAJD Murnero entero Pagina web de Colciencias
1 PRODIMY FRODUCTOS PE 11 CANTIDAD DE CAPITULDS DE UBRO MNurmera entero Pagina web de Colcencias
INVESTIGACION 12 CANTIDAD DE GEMERACION DE CONTENIDO W1 RTUAL Murmero entero Pagzina web de Colciencias
13 CANTIDAD DE EDICIOHES Mumero entero Pagina web de Caolcencias
14 CANTIDAD DE PROTOTIPOS IMD USTRIALES Murnero entero Pagina web de Colciencias
15 CANTIDAD DE TESIS DE DOCTORADD Murnero entero Pagina web de Colciencias
1% CANTIDAD DE BOLETINES DIUULGA'TIUDS DE RESULTADO DE Nurmers entern Pigina web de Caldendas
INVESTIGACION
17 CANTIDAD D E COMSULTORIAS EM ARTES, ARDUITECTURA ¥ DISEFIO Murnero entero Pagina web de Colcencias
18 CANTIDAD DE INNOVACION ES DE GESTIDN EMPRESARIAL Murnero entero Pagina web de Colciencias
19 CANTIDAD DE GEMERACION DE CONTEMD O MULTIMEDIA Murnera entera Pagina web de Caldencias
20 CANTIDAD DE REGULACIOMES ¥ MORMAS Murnero entero Pagina web de Colciencias
21 CANTIDAD DE PATEMTES Murnero entero Pagina web de Colciencias
n CANTIDAD DE GRUPOS DE INVESTIGACION POR UNIVERSIDAD Murnero entero Pagina web de Coldendas
7 CANTIDAD DE GRUPOS DE INU'ESTIGACIIjNTIENE LA UMIVERSIDAD EN LA Nurmers entern Pigina web de Caldendas
CATEGORA Al DE COLCIEMCIAS
5 GRUBIAY GRUPOS DE’ P CANTIDAD DE GRUPOS DE INUI'ESTIGACIDNTIENE LA UMIVERSIDAD EN LA Nurmero entero Pégina web de Caldencias
INWESTI GACION CATEG ORIA A DE COLCI ENCIAS
2 CANTIDAD DE GRUPDS DE INVI?STIGHDIIfINTIENE LA UNIVERSIDAD EN LA Nurmero entero Pigina web de Caldendas
CATEGORIA B DE COLCI ENCIAS
% CANTIDAD DE GRUPDS DE INUFSTIGM]IfINTIENE LA UNIVERSIDAD EN LA Nurmero entern Pégina web de Coldendias
CATEGORA C DE COLCIENCIAS
a7 CAMTIDAD DE PERALES INVESTIGADORES ASOCIADOS A LA UMIVERSIDAD Nurmero entero Pigina web de Caldendas
EN COLCIEMCIAS
% CANTIDAD DE INVESTIGADORES CATEGORIZADOS EM COLCIEMCIAS Nurmero entern Pégina web de Coldendias
3 PERFInw PERFIL DEL INVESTIGADOR LOMO JUHIOR EN COLOENCIAS
20 CANTIDAD DE INVESTIGADODRES CATEGORIZADOS EM COLCIEMCIAS Nurmero entero Pigina web de Caldendas
COMO ASOCIADD
30 CANTIDAD DE INVESTIGADORES CATEGORIZADOS EN COLCIEMCIAS Numero entero Pégina web de Caldencias
COMO SEMIOR EM COLCIENCIAS
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5. Tabla de validacion de expertos para Ficha de observacion de datos relacionados con

la investigacion en las paginas web institucionales experto # 1.

MAESTRIA EM INGENIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion
cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PORTAL WEE DE LAS UNIVERSIDADES

Para efectas de evaluar Iz validez de los items del instrumento & ser utilizadao en |a tesis, se zzradecs
revisar cada unao de acuerdo com los siguientes criterios, Ruiz Bolivar {1958):

a) Congruencia: Correspondenciz del item con 2l dominio de la variable a medir.
b} Claridad: 52 refizrs a la redaccion precisa y sencills, f2cil de comprender.
c] Tendenciosidad: Propensién o inclinacidn del tem haciz determinada respuesta.

s

Instrumenta de validzcidn

Titulo del Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.

Instrurnenta: Fichs de cbservacion del portal web de |3z universidades
Datos del validador

Nombre: Juan David Sepdlveda Chaverra
Profesicn Ing. Industrial, M5c. Desarrolla Empreszrial, PhD. Desarrollo Sostenible
Cargo: Director ejecutiva Fundacion Enerstud
ltems| Congrusncia Claridad | Tendenciosidad Observaciones
3l NO 3l NO 3l N

Deberiz desglosar tipologizs de articulos, bien sea
segin modelo nacional Scienti o modelas
internacionzles.
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MODELO DE MADUREZ DEL PERFIL DE VISIBILIDAD WEB

MAESTRIA EN INGENIERIA UMIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion
dientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PORTAL WEB DE LAS UNIVERSIDADES

23

24

5

25 Deberia zpuntar a las lineas de investizacion

7

29

31

32

2

35

36

37

33

41

42

43
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45

Observadiones:

Algunos modelos de ranking internacional toman en cuenta también el dominio [direccién web) en
el cual esta vinculada esta informacion

89
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Anexo 6. Tabla de validacion de expertos Ficha de observacion de pagina web oficial

del buscador Google Scholar experto # 1.

MAESTRIA EN INGEMIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion
cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PAGINA WEB DE GOOGLE ACHOLAR

Para efectos de evaluar la validez de los items del instrumento a ser utilizado en |a tesis, se agradece
revisar cada uno fe acyerdo & los siguientes criterios, Ruiz Bolivar (1998):

a) Congruencia: Correspondencia del item con €l dominio de I3 variable a madir.
b) Claridad: 5e refiere a la redaccion precisa y sencilla, facil de comprender.
c} Tendenciosidad: Propensidn oinclinacion del item hacia determinada respuesta.

3

Instrumento de validacion

Titulo del Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.
Instrumento: Ficha de observacidn de la pagina L\reh de Google Scholar
Datos del validador
Nombre: Juan David Sepllveda Chaverra
Profesion Ing. Industrial, M5c. Desarrollo Empresarial, PhD. Desarrollo Sostenible
Cargao: Director ejecutivo Fundacion Enerstud
ftems| Congruencia Claridad | Tendenciosidad Observaciones
5l NO 3l NO 3l NO
1 X X X
2 X X X
3 X X X
4 X X X

Observacion: 5e deberia prestar atencion (aunque no darle importancia absoluta) &l indice H de
investigadores
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Anexo 7. Tabla de validacién de expertos Ficha de observacion de fuentes asociadas a

la visibilidad de la investigacion en el web experto # 1.

MAESTRIA EN INGENIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacidn
cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DE DIFERENTES FUENTES ASOCIADAS A LA VISIBILIDAD WEB

Para efectos de evaluar la validez de los items del instrumento a ser utilizado en la tesis, se agradece
revisar cada uno de acuerdo con los siguientes criterios, Ruiz Belivar (1998):

a) Congruencia: Correspondencia del item con el dominic de la variable @ medir.
b) Claridad: 5e refiere a la redaccion precisa y sencilla, facil de comprender.
c) Tendenciosidad: Propension o inclinacion del item hacia determinada respuesta.

Instrumento de validacién
Titulo del Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.
Instrumento: Ficha de observacion de diferentes fuentes asociadas a la visibilidad web
Datos del validader
Mombre: Juan David Sepulveda Chaverra
Profesidn Ing. Industrial, M5c. Desarrollo Empresarial, PhD. Desarrcllo Sostenible
Cargo: Director ejecutivo Fundacidn Enerstud
ftems| Congruencia Claridad | Tendenciosidad Observaciones
Sl NO Sl NO Sl NO
1 X X X
2 X X X
3 X X X
4 X X X
5 X X X
[ * * X
7 X X X
8 ¥ X X

Observacion general: Centrarse solo en Scopus puede dar una idea incompleta de los productos de
investigacion, por esta razon Colciencias toma como referente el posicionamiento de productos
tanto en Scopus como la Web of Science y segln el area, otros sistemas de indexacién.
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Anexo 8. Tabla de validacion de expertos Fichas de observacion pagina web oficial del

ministerio de ciencia, tecnologia e innovacion de Colombia experto # 1.

MAESTRIA EN INGEMIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion
cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PAGINA WEE DE COLCIENCIAS

Para efectos de evaluar la validez de los items del instrumento a ser utilizado en la tesis, se agradece
revisar cada uno de acuerdo con los siguientes criterios, Ruiz Bolivar (1998):

a) Congruencia: Correspondencia del item con el dominio de Ia variable a medir.
b} Claridad: Se refiere a |a redaccidn precisa y sencilla, facil de comprender.
c) Tendenciosidad: Propensidn o inclinacidn del item hacia determinada respuesta.

4

Instrumenta de validacion

Titulo del Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.

Instrumento: Ficha de observacion de la pagina web de Colciencias
Datos del validador

Nombre: Juan David Sepulveda Chaverra
Profesidn Ing. Industrial, M5Sc. Desarrollo Empresarial, PhD. Desarrollo Sostenible
Cargo: Director ejecutivo Fundacian Enerstud
items | Congruencia Claridad | Tendenciosidad Ohservaciones
sl NO sl MO Bl NO
1
2
3
4
5
5]
7
8
::3[) En la web de Minciencias (y prestar atencion

porque el nombre de la organizacion ha cambiado)
cuando se revisan grupos de investigacion y sus
productos hay que prestar atencion a que hay
productos gue el ministerio acepta como validos
segln la ventana de observacion de las
convocatorias. Entonces es importante analizar si se
van a estudiar TODOS los productes de un grupo o si
se van a estudiar solamente los gue han sido
aceptados con criterio de existencia en la Gitima
convocatoria (y en CVLAC y GRUPLAC aparecen con
un chule verde v con |a frase “corresponden a
productos avalados y validados para Iz dltima
Convocatoria”)
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Anexo 9. Tabla de validacion de expertos para Ficha de observacién de datos

relacionados con la investigacion en las paginas web institucionales experto # 2.

93

MAESTRIA EN INGEMIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la inwestigacion
cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PORTAL WEB DE LAS UNIVERSIDADES

Para efectos de evaluar la validez de los items del instrumento a ser utilizado en trabajo de grado,
52 agradece revisar cada uno de acuerdo a los siguientes criterios, Ruiz Bolivar (1958):

a) Congruencia: Correspondencia del item con el dominia de |a variable a medir.
b) Claridad: 5e refiere a la redaccidn precisa y sencilla, facil de comprender.
r) Tendenciosidad: Propension o inclinacidn del item hacia determinada respuesta.

Instrumento de validacidn

Titulo del Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.

Instrumento: Ficha de observacion del portal web de las universidades

Datos del validador

Mombre: Carmen Luisa Vasguez $tanescu
Profesion Ing_ Electricista, Magister Scientiarum en Ingenieria Eléctrica, Doctora en Ciencias Técnicas
Cargo: lefe De la Unidad Central de Investigacion UNEXPO
ftems| Co ngruencia Claridad | Tendenciosidad Observaciones
5l NO Sl NO Sl MO

1

2

3

4

5

3]

7
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MAESTRIA EM INGEMIERIA UMIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion
cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PORTAL WEB DE LAS UNIVERSIDADES

25 | X X X
6 |X X X
7 X X X
28 | X X X
9 X X X
30 X X X
31 | X X X
3z | X X X
33 | X X X
34 | X X X
35 | X X X
3o | X X X
37 | X X X
38 | X X X
39 X X X
40 | X X X
41 | X X X
42 | X X X
43 | X X X
44 | X X X
45 | X X X

Observaciones: Muy completa la informacion, |a felicito
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Anexo 10. Tabla de validacion de expertos Ficha de observacion de pagina web oficial

del buscador Google Scholar experto # 2.

MAESTRIA EN INGENIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion

cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PAGINA WEB DE GOOGLE ACHOLAR

Para efectos de evaluar |z validez de los items del instrumento a ser utilizade en el trabajo de grado,
se agradece revisar cada uno de acuerdo a los siguientes criterios, Ruiz Bolivar [1992):

a) Congruencia: Correspondencia del item con el dominio de la variable a medir.
b] Claridad: S refiere & |z redaccion precisa y sencillz, facil de comprender.

c) Tendenciosidad: Propensién o inclinacién del item hacia determinada respuesta.

Instrumento de validacidn
Titulo del Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.
Instrumento: Ficha de observacidn del pagina web de Google Scholar
Datos del validador
Mambra: Carmen Luiszs Wasquez Stanescu
Profesian Ing. Electricista, Magister Scientiarum en Ingenieria Eléctrica, Doctora en Ciencizs Técnicas
Cargo: Jefe De la Unidad Central de Investigacion UNEXPO
ftems| Ca NEruencis Claridad Tendenciosidad Observaciones
5l NO 5l NO 5l NO
1 X X X
2 X X X
3 X X X
4 X X X

Observacién y comentarios:

Zeria impaortante incluir o nembrar si existen algunos miembros de la comunidad con una

incorrecta identificacién de la Universidad. No todos, sélo mencionar si se detectzron zlgunos
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Anexo 11. Tabla de validacion de expertos Ficha de observacion de fuentes asociadas a

la visibilidad de la investigacion en el web experto # 2.

MAESTRLA EN INGEMIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de |a investigacion
cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE DESERVACION DE DIFERENTES FUENTES ASDCIADAS A LA VISIBILIDAD WEB

Para efectos de evaluar la validez de los items del instrumento a ser utilizade en el trabajo de grado,
$2 agradece revisar cada uno de scuerdo a los siguientes criterios, Ruiz Bolvar [192E):

a} Congruencia: Correspondancia del item con el dominic de la variable a madir.
bj claridad: 52 refiere a la redaccion precisa y sencills, facil de comprender.
t) Tendenciosidad: Propensidn o indinacicn del item hacia determinada respuesta.

Instrumento de validacion

Titulo del modelo de madurez del perfil de visibilidad web da Iz investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.

Instrumento: Ficha de observacion de diferentes fuentes asociadas a la visibilidad web
Diatos del validador

MNombrea: Carmen Luisa Vasqusz Stanescu
Profesion Ing. Electricizta, Magister Scientizrum en Inganiera Eléctrica, Doctora en Ciencias Técnicas
Cargo: Jefe De |z Unidad Cantral de Investigacion UNEXPD
ltems| Congrusncia Clarided | Tendencicsidad Observaciones
3l N 3l MO 3l WO

1 X X X

2 X X X

3 X X X

4 X % %

5 X % %

& X X X

7 X % %

a X X X

Observacion general:

Sugiero tomar en cuenta el Ranking 5IR IBER, que te da no solo |z ides del posicionamisnto mundizl,
zing tambign 2l Iberoamericanos. Ademas este desglosa indicadores de interés, mas allz del sdlo
posicionamiento.
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Anexo 12. Tabla de validacion de expertos Fichas de observacion pagina web oficial del

ministerio de ciencia, tecnologia e innovacion de Colombia experto # 2.

MAESTRIA EN INGENIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion

cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PAGINA WEB DE COLCIENCIAS

Para efectos de evaluar la validez de los items del instrumento 3 ser utilizado trabajo de grado, se

agradece revizar cada uno de acuerdo con los siguientes criterios, Ruiz Bolivar (1998):

a) Congruencia: Correspondenciz del item con el dominio de la variable a medir.
b} Claridad: 52 refiers z |z redaccién precisa y sencilla, ficil de comprender.
c] Tendenciosidad: Fropensién o inclinacién del item haciz determinada respussta.

Instrumento de validacion

Titulo del Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion cientifica en
trabajo: universidades colombianas.

Instrumentao: Ficha de observacian de |z pigina web del ministerio de ciencia, tecnologiz 2 innovacian de
Colombia.

Datos del validador

MNombre: Carmen Luisa Vasquez Stanescu
Profesion Ing. Electricista, Magister Scientiarum en Ingenieriz Eléctrica, Doctora en Ciencizs Técnicas
Cargo: lefe De la Unidad Central de Investigacion UNEXPO
ftemsz| Con EruEncia Claridad | Tendenciosidad Observaciones
5l NO 5l NO 5l NO
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MAESTRIA EN INGENIERIA UNIVERSIDAD DE LA COSTA
Trabajo de grado: Modelo de madurez del perfil de visibilidad web de la investigacion

cientifica en universidades colombianas.

FICHA DE OBSERVACION DEL PAGINA WEE DE COLCIENCIAS

24 | X X X
25 | X X X
26 | X X X
27 | X X X
28 | X X X
29 | X X X
30 | X X X

Observacion y comentzrios finales:

Hay que ser cuidadoso con los nembres de los items. Mo es Tesis de Pregrado, es trzbajo finzl de
carrerz. lguzlments suceds con la cantidad de Trabajos de Grade de Iz Maestriz y Tesis [solamentz]

de Doctorado.
Mo veo se incluyan organizacion y asistenciz 2 eventos cientificos

En la paginz de COLCIENCIA [ahors Ministeric] habia un acipite para las spin off, cuya diferencia
esencial con las emprezas de base tecnoldgica, es que éstas son originarias y trabajan en ellas los

profesores universitarios.
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Anexo 13. Diagramas de regresion lineal

Normal P-P Plot of Regression Standardized

Residual
Histogram
Dependent Variable: DocSIRIBERPerProf
Dependent Variable: DocSIRIBERPerProf 10
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